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OZET

Gozlenemeyen yap1 analizleri igerisinde yer alan gdzlenemeyen smif analizi, genel olarak
sosyal bilimler alaninda gézlenebilen(manifest) degiskenler aracilifiyla gézlenmeyen(latent)
siiflarin, yapilarin ortaya ¢ikarilmasi amaciyla kullanilir.

Bu calismada Bursa Metropol alan iizerinde yapilan Kent Kiiltiirii ve Kentlilik Bilinci anket
calismasinda yer alan ve kente aidiyeti belirlemede etkili olan gozlenebilen degiskenler
araciligiyla bu alanda yasayan bireyler gozlenemeyen siniflara ayrilmistir.

Siniflandirma analizi sirasinda farkli goézlenemeyen sinif modelleri denemeleri sonucunda
modelleme siirecinde kullanilan kriterler araciligiyla veri seti iki gozlenemeyen sinifa
ayrilmustir. Elde edilen gozlenemeyen siniflar iizerinden yapilan farklilik analizleri sonucunda
ise Bursa metropol alanda yasayan bireylerin cesitli kriterler agisindan farklilik gosterdigi
belirlenmistir.

Anahtar kelimeler: Gozlenemeyen degisken, Gézlenemeyen sinif analizi, kente aidiyet



ABSTRACT

Generally in the social sciences Latent Class Analyis which takes part in the contex of Latent
Structure Analysis is used to disclose latent classes or structures by the manifest variables.

In this thesis Urban Culture and Urban Consciousness in Bursa survey is used as the data. In
the study people who live in Bursa are split into latent classes by the observable variables
which are effective on determination of belonging to the city.

Data set is split into two classes after various latent class models tries by variables which are
used in the modeling process. After modeling process dissimilarity analysis is used for
identifying differences between latent classes. Analysis showed that there were differences

between people who live in Bursa according to various criteria.

Key words: Unobservable variable, Latent Class Analysis, belonging to the city
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GIRIS

Sosyal bilimlerde, ekonomik yapi, tutumlar, davraniglar, yaklasimlar, zeka gibi c¢ogu
kavramin dogrudan goézlenmesi miimkiin degildir. Ornegin bir kisi kendini yasadig1 kente ait
olarak tanimladigi halde yasadigi kentle kendini tam olarak bagdastirmis olmasi gibi bir
yaklasimin direkt olarak gézlemek miimkiin olmayabilmektedir. Iste bu gibi &zellikleri dogru

belirleyebilmek igin dolayli yoldan sorulan sorular arasindaki iligkiler incelenmektedir.

Dogrudan gozlenemeyen bu gibi yapilarin ortaya c¢ikarilmasinda kullanilan dogrudan
gozlenemeyen degiskenler(latent), gozlenemeyen degiskenler hakkinda bilgi veren

degiskenler ise gozlenebilen degiskenler(manifest) olarak adlandirilmaktadir.

Gozlenemeyen yapi analizleri dogrudan gozlenemeyen bu degiskenler ile bu o6zelliklerin
gbzlenebilen degiskenleri arasindaki iligkiyi aciklamak icin kullanilan
analizlerdir.Gozlenemeyen yapi analizleri gézlenebilen ve gézlenemeyen degiskenin tiiriine

gore ¢esitli boliimlere ayrilmaktadir.

Gozlenemeyen yapi analizlerinin temeli ve en iyi bilinen yontemi faktor analizidir. Faktor
analizinde c¢ok degiskenli normal dagilima uydugu bilenen gozlenebilen degiskenler

yardimiyla bu degiskenlerle ilgili gézlenemeyen yapilar ortaya ¢ikarilmasi amaglanmaktadir.

Degiskenlerin kesikli oldugu durumda ise faktdor analizine benzer olan analiz ise
gbzlenemeyen sinif analizidir. Gézlenemeyen sinif analizinde amag, birbiri ile iliskili iki ya
da daha cok kesikli gozlenen degiskenin var oldugu durumlarda nesne veya bireyleri

degiskenlerin bagimsiz oldugu alt gruplara ayirmay1 saglayacak modeli olusturmaktir.

Bu calismada gozlenemeyen yapi analizlerinden biri olan goézlenemeyen sinif analizi
aciklanarak, son déonemde sosyal yasamin bir yansimasi olan kentte baghlik ve kent kiiltiirii

acisindan kisilerin durumlarinin siniflandirilmasi yapilmistir.

Giliniimiiz Tiirkiye’sinde go¢ kavrami ile kentlerin gittikce genisleyen bir yap1 gostermesi
kentte yasayan insanlarin farkliligini artmistir. Bir biitiin olarak kentte yasayan kisilerin
kendilerini kente ait hissetmeleri, duygusal baglar1 ve kentli olarak yasama bilingleri, kente ve
kentliye davranig bigimlerini, kent donanimlarima davranis bigimlerini, ortak kullanim
alanlarina davranis bic¢imlerini, geldikleri yoreden kente tasidiklari degerleri, kente dair
gelecek tasarimlarini, kendilerine dair gelecek tasarimlarini, yasadiklar kentle ilgili algilarini,
kenti sahiplenme duygularini, kent yonetimine katilim taleplerini, kentte kendilerini temsil

bicimlerini kisacasi kentle olan sosyal biitiinlesmelerini etkilemektedir.



Yapilan bu ¢alisma ile Tiirkiye’nin en 6nemli metropol kentlerinden biri Bursa’nin metropol
alan olarak tanimlanan bolgesinde yasayan kisilerin kente aidiyet acisindan siniflandirilmis ve

bu smiflandirma iizerinden degerlendirilmeler yapilmustir.

Bu tez ii¢ boliimden olusmaktadir. {1k boliimde gdzlenemeyen degiskenlerin 6zellikleri, ikinci
boliimde gozlenemeyen yap1 analizleri ve gozlenemeyen sinif analizi son boliimde ise Bursa
ili lizerine yapilan bir uygulama yer almaktadir. Uygulama boliimiinde kurulan modeller ve

elde edilen bulgular yorumlanmustir.



1. GOZLENEMEYEN DEGIiSKEN

Gozlenemeyen degiskenler dlgiilemeyen, farazi degiskenler olarak adlandirilmaktadir. Ayrica
bir veri indirgeme araci olarak ta kullanilmaktadir. Genel olarak gbzlenemeyen degiskenlerin
sosyoloji ve psikolojide ti¢ tir kullanimi bulunmaktadir. Gozlenemeyen degiskenlerin
kullanim amaglarina gore olusturulmus olan bu tanimlar yerel bagimsizlik, gercek skorlarin
beklenen degeri ve gozlenebilen degiskenlerin neden sonug iliskisine dayanmayan

fonksiyonlar olarak agiklanmaktadir(Bollen, 2002).

Yerel bagimsizlik taniminda temel nokta gbézlenebilen degiskenler arasinda iliski yaratan bir
veya daha fazla gozlenemeyen degiskenin varoldugudur. Gozlenemeyen degiskenler sabit
tutuldugunda gozlenebilen degiskenler bagimsiz olmaktadir. Bu tanimlamanin birgok
varsayimi bulunmaktadir. Bunlar, hatalarin bagimsiz oldugu, goézlenebilen degiskenlerin
birbirlerini direkt veya dolayli olarak etkilemedigi, en az iki gozlenebilen degisken oldugu,
gbzlenemeyen her degiskenin bir veya daha fazla gozlenebilen degisken lizerinde direkt
olarak etkisi oldugu ve gozlenebilen degiskenin gozlenemeyen degiskeni direkt olarak

etkilemedigidir.

Beklenen deger tanimi ise klasik test teorisi ile iligkili bir tanimlamadir. Bu tanimda yer alan
gercek skor gozlenemeyen degisken olmakta ve gozlenebilen degiskenin beklenen degeri
olarak ifade edilmektedir. T; i’inci gozlem i¢in gercek skor E(.) beklenen deger, Y; ise i’inci
gozlem i¢in gdzlenen deger olmak iizere T;=E(Y;) seklinde, gozlenen rassal degisken ise Yi=
Ti+ E; seklinde ifade edilmektedir. Gergek skor goézlenemeyen degisken modellerinin
varsayimlar1 ise model Ol¢iim degerinin E(Y;) tarafindan belirlendigi, E; hata teriminin 0
ortalamaya sahip ve T; ile iligkisiz oldugu, hata terimlerinin gézlenebilen degiskenle iliskisiz
oldugu, gercek skorlarin ilgili olduklar1 gozlenebilen degiskenler iizerine direkt etkisi oldugu,

gozlenebilen iki farkl degiskenin birbirini direkt veya dolayli olarak birbirini etkilemedigidir.

Gozlenebilen degiskenlerin neden sonug iligskisine dayanmayan fonksiyonlar1 olarak yapilan
tanimlamada ise gozlenebilen degiskenler araciligiyla gdzlenemeyen degiskenlerin tam olarak
belirlenemedigi anlatilmaktadir. Bu tanimlama lineer yapt denklem sistemlerinde

kullanilmaktadir.

Gozlenebilen degiskenler tasidiklari cesitli zelliklere gére birbirinden ayrilmaktadir. Ilk
ozellik degiskenlerin veri analizinin Oncesinde veya sonrasinda belirlenmesine gore Onsel(a
priori), sonsal(a posteriori) olmasidir.Gézlenemeyen siif analizi ve gdzlenemeyen degisken

modelleri bazilarinin bu 6zellige gore agiklayici veya dogrulayici olarak siniflandirilmaktadir.



Gozlenemeyen degiskenler kesikli ve siirekli olarak ayrilmakta ve gozlenebilen degiskenler
araciligiyla gozlenemeyen degiskenlerin tiirii konusunda karar verilememekte, degiskenin

tipine gore uygulanacak olan analizler belirlenmektedir.

Degiskenlerin iiciincii 6zelligi ise gozlenemeyen degiskenle iliskili olan parametrelerin
tanimlanabilir olmasidir. Model tanimlanabilirligi modelde yer alan parametreler i¢in 6zgiin

degerlerin elde edilmesi anlamindadir.

Dordiincti  ozellik gozlenemeyen degiskenin belirsizligidir. Bu durumda gozlenemeyen
degiskenler gozlenebilen degiskenler iizerinden tahmin edilmektedir. Belirsizlik durumu {i¢
sekilde ¢oztimlenebilmektedir. Bunlar drneklem biiyiikliigii sonsuza gittiginde, gézlenebilen
degisken sayisi fazla oldugunda ve gozlenemeyen degisken icin ¢oklu korelasyon katsayis1 bir

oldugunda ve tahmin edici degiskenler gdzlenebilen degiskenler oldugunda.

Degiskenlerin son 0zelligi ise gozlenemeyen degiskenlerin gosterge degiskenlerinin
nedensel(causal) veya etkisel(effect) olup olmadigidir. Nedensel gostergeler gdzlenemeyen
degiskenleri direkt olarak etkileyen gozlenebilen degiskenler, etkisel gostergeler ise

gbzlenemeyen degiskeni etkileyen gozlenebilen degiskenlerdir.



2. GOZLENEMEYEN YAPI ANALIZi

Gozlenemeyen degisken modelleri sosyal bilimlerde Onemli bir role sahiptir.
Bartholomew(1987) bu modellerin kullaniminin 6nem kazanmasinin iki 6nemli nedeni
oldugunu belirtmistir. 11k olarak sosyal bilimlerde ilgilenilen konularda 6l¢iim yapilmasinin
zorlugu yani sosyal ve davranig bilimler teorilerinde yer alan bir¢ok kavramin direkt olarak
gozlenebilir olmamasidir. Bu kavramlar hakkinda bilgi edinmek sadece go6zlenebilen
degiskenler aracihigiyla olmaktadir. Ikinci olarak iizerinde durulan nokta ise gozlenemeyen
modellerin pragmatik olmasidir. Bir¢ok sosyal arastirmada degiskenlerin boyutu indirgenerek

olaylar daha az sayida degiskenle agiklanmaktadir(Heinen, 1996).

Tiim gozlenemeyen yap1 analizleri gozlenemeyen degiskenlerin varligi iizerine kurulmustur.
Her gozlenemeyen yapi analizinde gozlenen degiskenler arasindaki iliskinin gozlenemeyen
degiskenlerle gozlenen degiskenler arasindaki iliskiye bagli oldugu varsayilmaktadir.
Gozlenemeyen yapr analizleri gozlenebilen ve gozlenemeyen degisken tiirline gore farklilik

gostermektedir;

Cizelge 2.1 Gozlenemeyen yap1 analizinin siniflandirilmasi

Gozlenemeyen Degisken

Stirekli Kesikli

Gozlenemeyen Nitelik
Faktor Analizi
Siirekli ‘ Analizi
) (Factor Analysis) _ ‘
Gozlenebilen (Latent Trait Analysis)
Degisken

Gozlenemeyen Profil Gozlenemeyen Sinif

Kesikli Analizi Analizi
(Latent Profile Analysis) Latent Class Analysis)

Faktor analizi sosyal bilimler basta olmak iizere bir¢ok alanda sik¢a kullanilan ¢cok degiskenli
analiz tiirlerinden biridir. Faktor analizi p degiskenli bir olayda(p boyutlu uzay) birbiri ile
iligkili degiskenleri bir araya getirerek az sayida yeni degisken(ortak ) iliskisiz degiskenler
bulmay1 amaglamaktadir(Tathdil, 2002).

Faktor analizinde boyut indirgeme sonucu elde edilen faktorler gozlenemeyen degiskenler

olmaktadir. Faktor yiikleri ise gozlenebilen degiskenler ile gozlenemeyen degiskenler

arasindaki iliskiyi vermektedir.



Gozlenemeyen nitelik analizi genel olarak egitim arastirmalar1 ve test caligmalarinda
kullanilan bir yontemdir. Bu analizde gozlenemeyen bir ozellik nedeniyle bir gdzlemin
dikotom yapida olan bir soruya pozitif cevap verme olasilig1 dikkate alinmaktadir. Burada
amag daha sonradan bireyler arasinda yapilabilecek se¢me veya izleme ¢alismalarinda bireyin
sahip oldugu yetenegi tek bir Olciilebilir degiskenle belirlemektir(DeMenezes ve
Bartholomew, 1996).

Lazarsfeld, gozlenemeyen yapi analizi ifadesini anket calismalarinda davramigsal olgiileri
karakterize eden gozlenemeyen degiskenlerin matematiksel modellerini tanimlamak ig¢in
kullanmistir. Dolayisiyla bu amag¢ dogrultusunda faktor analizini siirekli gozlenemeyen
degiskenlerin karakterize etmek i¢in yapi analizleri yontemleri kapsami igine almustir.
Gozlenemeyen sinif analizi ise faktdr analizinin kalitatif karsilig1 olarak kabul edilen iki veya
daha fazla gozlenen kesikli degiskenden gozlenemeyen degiskenleri tanimlayabilmeye olanak

saglayan bir yontemdir.

2.1 Gozlenemeyen Sinif Analizi

Gozlenemeyen sinif analizi ilk olarak Lazarsfeld tarafindan goézlenebilen dikotom degiskenler
araciligiyla verileri kiilmelemek amaciyla kullanilmistir. Analizin uygulanabilmesi i¢cin model
parametrelerinin en ¢ok olabilirlik tahmin edicilerinin bulundugu algoritma ise Goodman
tarafindan gelistirilmistir. Habermann ve Clogg’un calismalar ile analizin uygulanmast hem

kuramsal hem de uygulama yoniinden genis ragbet gormiistiir.

Habermann(1979) goézlenemeyen simif analizi ile loglineer modeller arasindaki iligkiyi

gostererek gozlenemeyen sinif analizini loglineer modeller yoluyla ifade etmistir.

Gozlenemeyen sinif analizi basta sosyal bilimler olmak iizere bir¢ok alanda yaygin kullanima
sahip bir siniflama yontemidir.Analiz tibbi arastirmalarda yer alan tani testlerinin iki 6nemli
0zelligi olan duyarlilik ve 6zgiilliigii belirlemede kullanilmaktadir. S6z konusu testler i¢in
altin standardin bulunmamasi durumunda gézlenemeyen sinif analizinden yararlanilmaktadir.
Bu baglamda Rindskopf(1986) gozlenemeyen sinif analizini 4 farkli miyokardial testin
degerlendirilmesinde kullanmistir(Yang, 1996).



Gozlenemeyen smif analizinde anakiitlenin T sayida farkli ve birbirinden bagimsiz
gbzlenemeyen sinifa ayrildig1 varsayilmaktadir. Her gézlem yalnizca bir sinifa ait olmakta ve
gbzlenemeyen her sinifta yer alan gozlenebilen degiskenler istatistiksel olarak birbirinden
bagimsiz olmaktadir. Gozlenemeyen sinif analizinin tek varsayimi olan bu kavram yerel
bagimsizlik varsayimi olarak adlandirilmaktadir. Bu varsaymmi Sekil 2.1 ile ifade edecek

olursak(Heinen, 1996);

i) gt4

A B C D

Sekil 2.1 Cok boyutlu gézlenemeyen sinif analizi (Heinen, 1996)

Sekil 2.1°de iki gozlemeyen degisken arasinda yer alan ¢izgi bu degiskenlerin birbirleri ile
iligkili oldugunu gostermektedir. Gozlenemeyen degiskenler ile gozlenebilen degiskenler
arasinda var olan oklar ise gozlenemeyen degiskenlerin gbzlenebilen degigkenler iizerinde
dogrudan bir etkisinin oldugunu gostermektedir. Yerel bagimsizlik varsayimi geregi farkli
gozlenemeyen degiskenler ile iliskili olan go6zlenebilen degiskenler arasinda iliski

bulunmamaktadir(Heinen, 1996).

Clogg(1988) yerel bagimsizlik varsayiminin tiim gozlenebilen degiskenler arasinda
saglandiktan sonra bu degiskenlerden olusturulan alt degisken setlerinde de bu kosulun

saglanabilecegini gostermistir. (Heinen, 1996).

2.1.1 Gozlenemeyen Simif Modeli

Gozlenemeyen simif analizinde gozlenebilen degiskenler genelde 0 veya 1 degerleri verilen 2
sikli dikotom degiskenlerden olusmaktadir. Bu siklar evet/hayir, katiliyorum/katilmiyorum,
dogru/yanlis gibi kodlanabilmektedir.

Gozlenemeyen sinif analizinde kullanilacak olan degiskenler polikotom oldugunda diizeylerin
birlestirilmesi yoluna gidilebilecegi gibi ikiden fazla sikka sahip olan degiskenler i¢in de

gbzlenemeyen sinif analizi uygulanmaktadir.

V tane dikotom degiskenin olmasi durumunda elde edilecek olan cevap Griintiisii sayis1 2"
seklinde ifade edilmektedir.. Ornegin V=4 icin 2*=16 tane cevap oriintiisii {0000}, {1001},
{1010}, {1100}, {1101},{1011}, {1110}, {0001}, {0011}, {0111}, {0010}, {0100}, {0101},



{0110}, {1000}, {1111} ortaya ¢cikmaktadir. G6zlenemeyen sinif analizi V tane gozlenebilen
degiskenin her biri icin degiskenlerin ait olduklar1 gozlenemeyen siniflara iliskin sarth

olasiliklarinin oldugu iki veya daha fazla gézlenemeyen sinifi icermektedir.

Gozlenen degiskenler A, B, C, D ve her bir degiskenin diizeyleri A (i=1,....1 ), B (j=1,....,J), C
(k=1,....,.K), D (I=1,2,...,L) ve gozlenemeyen degisken X (t=1,...,T ) T gozlenemeyen smifli X
degiskeni oldugunda her gozlenemeyen sinif icinde gozlenebilen degiskenlerle iligkili sarth

olasiliklar bulunmaktadir. t. gozlenemeyen smnif i¢in sartli olasiliklar 72'3)( , ﬂﬁx , SX , 7[,1?)(
seklinde ifade edilmektedir. Bu sartlar altinda A, B, C, D degiskenlerinin X gozlenemeyen

degiskeninin t. sinifinda olma olasiligi;

ABCDX _ AX BX cx DX
7T ik =Ty Xy X Ty Xy 2.1

seklinde ifade edilmektedir. Bu esitlikte (i, J.ok,1 ) s. kiginin verdigi cevaplarin vektori

olmaktadir. (2.1) esitliginde 7[3)( t. gdzlenemeyen siniftaki A degiskenine verilen cevabin

olasiligii ifade etmektedir ve bu esitlik gdzlenemeyen sinif analizinin temel varsayimi olan

yerel bagimsizlik varsayimini gostermektedir.

Genel modeli yazmada ikinci basamak ise cevap Oriintiileri i¢in sartsiz olasiliklarin
gozlenemeyen smiflarla agirliklandirilmis halini yazmaktir. Goodman tarafindan Onerilen
model su sekilde ifade edilmektedir(Goodman, 1974);

T _ _ — —

ABCDX _ X AX BX CcCX DX

T it = E TSOX T, X X Xy, (2.2)
t=1

x¥ =Bir bireyin X’in t smifinda olma olasilig1

7% =X’in t. siifinda yer alan bir bireyin A’nin i olan kategorisi i¢in kosullu olasilig1

BX _

73 = X’in t. smifinda yer alan bir bireyin B'nin j olan kategorisi i¢in kosullu olasiligi

ﬂ,gX = X’in t. sinifinda yer alan bir bireyin C’nin k olan kategorisi i¢in kosullu olasilig1

72';?)( = X’in t. sinifinda yer alan bir bireyin D’nin 1 olan kategorisi i¢in kosullu olasiligi
V4 ;ZFEEX =X’in t sinifinda yer alan biri i¢in A’nin i, B’nin j, C’nin k, D’nin 1 kategorisinde

olma olasilig1 olarak tanimlanmaktadir.



Tanimlanan modelin uygun olmasi durumunda ilgilenen anakiitlenin T tane birbirinden farkli

ve 0zel gézlenemeyen sinifa ayrildigi varsayilmaktadir.

Modelde yer alan tim parametrelerin degerleri 0 ile 1 arasinda yer almaktadir. Yukarida 4
gozlenebilen degisken i¢in tanimlanan modelin ¢ok sayida gozlenebilen degisken igin

genisletilmis formiilii ise asagidaki sekilde ifade edilmektedir;
RAECP I N p S P x g B xS o P o x 22X (2.3)

Habermann gbzlenemeyen sinif analizini loglineer model biciminde

tanimlanmistir(Hagenaars, 1993);

ABCDX _ _A_B_C_D_X_AX_BX_CX_DX
g =0T 0,0, 00T, T T, T (2.4)

carpimsal formda olan bu model esitligin her iki tarafinin e tabanina gore logaritmasinin

almmasi ile G=InF, @=Inny, A=Int olmak iizere toplamsal model olarak da ifade

edilmektedir;

G =0+ + AT+ A+ A0+ A+ A AT A A+ A" (2.5)

Modelde yer alan A" ,ﬁﬁx AL AT terimleri gdzlenebilen degiskenlerle gdzlenemeyen

degisken arasindaki iliskileri gostermektedir. Gozlenemeyen sinif modelinin loglineer model
olarak tanimlanmas1 halinde model kisitlar icermektedir. Yerel bagimsizlik varsayimi sonucu
gozlenebilen degiskenler arasinda yer alan etkilesim terimleri modelde bulunmamakta bu
nedenle model doymamis bir model olarak tanimlanmaktadir(Hagenaars, 1993; Heinen,

1996).

2.1.2 Gozlenemeyen Simif Modelinin Parametreleri

Gozlenemeyen smif analizinde tahmin edilmesi gereken iki tlir parametre bulunmaktadir.

Bunlar gozlenemeyen sinif olasiliklar1 ve kosullu olasiliklardir.

Gozlenemeyen sinif olasiliklari ile sartli olasiliklarin tahmininde dikkate alinmasi gereken ti¢

onemli noktaya deginilmektedir (McCUTCHEON, 1987);

1.  En ¢ok olabilirlik denklemleri i¢in birden fazla ¢6ziim bulunabilmektedir. Baska
bir ifade ile en ¢ok olabilirlik tahminleri global degil yerel ¢ozlimlere ulasabilmektedir.
Bu nedenle modelleme ¢aligmalarinda birden fazla baslangic degeri ile ¢oziimlemeler

yapmak gerekmektedir.
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2. Tahmin edilebilir parametre sayis1 gozlenebilen degiskenlerin yer aldig1 capraz
tablonun serbestlik derecesi ile smirlidir. Daha Once tanimlanan 4 gozlenebilen
degiskenli model i¢in parametre sayis1t T-1 tane gozlenemeyen smif olasilifi ve her

gbzlenemeyen smif i¢in (I —1)+(J —1)+(K —1)+(L—1) tane sarth olasilik olmaktadir.
Bu durumda ki-kare tablosu i¢in serbestlik derecesi

(LJKL-1)- [(I +J+K+L-3)T- 1] olmaktadir. Modelin tahmin edilebilmesi i¢in

pozitif serbestlik derecesi gerekmektedir.

3. Parametre degerlerinin veya tahminlerinin ¢esitliligi tanimlanabilirlik sorununa yol
acmaktadir. Tanimlanabilirlik i¢in gerekli olan kosul tahmin edilecek parametre
sayisinin ¢apraz tabloda yer alan gozlenen frekans toplamindan biiyiikk olmamasidir.
Goodman bu kosulun tanimlanabilirlik i¢in yeterli kosul olmadigim1 parametre
tahminleri i¢in yerel tanimlanabilirlik durumunun ortaya cikabilecegini belirtmistir
(Hagenaars, 1993). Yerel tanimlanabilirlik icin (2.6) esitliginde verilen kismi

tiirevlerden olusan matrisin rankina bakilmasi gerekmektedir.

or S o e o

ijki _ AX _BX _CX _DX _ AX _BX _CX _DX
ot v e T Y T (2.6)
t

A
Modelin tanimlanabilirligi icin gerek ve yeter kosul #’min tam rankli yani siitunlarm

A
dogrusal olarak bagimsiz olmasi gerekmektedir. Ornegin verilen 4 boyutlu tabloda

A
[(IJKL - 1) X (1 +J+K+L- 3) T- 1):| boyutlu olmaktadir. /7 matrisinin siitunlarinin sayisi

satirlarinin sayisini agarsa matris tam rankli olmamaktadir. Boylece, tanimlanabilirlik i¢in;
(WKL-1)>[(I+J+K+L-3)T-1)] (2.7)

esitsizligi saglanmalidir. Tanimlanabilir olmayan modeller model parametrelerine kisitlar

konularak tanimli hale getirilmektedir.

2.1.2.1 Gozlenemeyen Simif Olasiliklar:

Modelleme siirecinde 7;* olarak belirtilen gozlenemeyen smif olasiliklar1 bir goézlemin t.

gozlenemeyen sinifta yer alma olasiligini, bir anlamda t. gozlenemeyen simifin biiyiikliglinii
vermektedir. Gozlenemeyen degiskenin, T gozlenemeyen sinifi tizerinden gozlenemeyen sinif

olasiliklarinin toplami 1’e esit olmak zorundadir.

S =1 28)
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Gozlenmeyen sinif olasiliklarinin iki 6nemli 6zelligi bulunmaktadir(McCUTCHEON, 1987);

1. Gozlenemeyen smif olasiliklar1 gézlenemeyen smif sayisim vermektedir. Ornegin
gbzlenemeyen degiskenin sinif sayisinin {i¢ oldugu durumda anakiitlenin ti¢ farkli
gruba ayrildig1 belirlenmektedir. Gozlenemeyen sinif analizinde tanimlanabilecek olan
minimum smif sayis1 iki olmaktadir. Tek bir smnifa sahip olan gozlenemeyen
degiskenin varhigi gozlenen degiskenlerin bagimsiz oldugunu gostermektedir. Bu

durumda gozlenemeyen sinif analizine gerek olmamaktadir.

2. Gozlenemeyen sinif olasiliklar: siniflarin biiytikliigiini belirlemektedir. Boylelikle
anakiitlenin i¢inde yer alan farkli gruplarin hangisinin ne kadar biiylik veya kiiciik

oldugu tayin edilmektedir.

Gozlenemeyen siif olasiliklarinin biiyiikliikleri iki veya daha fazla ana kiitleden elde edilen
gbzlenemeyen siniflarin karsilastirilmasinda da kullanilmaktadir. Ayni ana kiitle i¢in zaman
boyutu dikkate alindiginda ise gozlenemeyen sinif olasiliklar1 bu ana kiitlede meydana gelen

degisimleri gostermektedir.

2.1.2.2 Kosullu Olasiliklar

Modelde yer alan ikinci tiir parametreler olan kosullu

AX BX cx DX e an : = =: :
olasiliklar(z 7 , 7 ;" , 7~ , 7, ...) bir gbzlemin gozlenemeyen degiskenin t. siifinda

olmasinin olasiligin1 vermektedir. Bu olasiliklar gézlenebilen degiskenlerin her kategorisi i¢in
hesaplanmaktadir. t. gbzlenemeyen sinif i¢cin hesaplanacak olan olasilik sayisi goézlenebilen

degiskenlerin kategori sayis1 toplamina esit olmaktadir.

Gozlenemeyen degiskenin her t. sinifinda yer alan gozlenebilen degiskenler icin hesaplanan

kosullu olasiliklarin toplami 1°e esit olmaktadir.
PR AEDIAED WP FEIEDW AR (2.9)
J k / i

Her gozlenemeyen sinif i¢inde yer alan gozlenebilen degisken icin bir tane gereksiz kosullu
olasilik bulunmaktadir. Bu nedenle gozlenebilen degiskenler i¢in hesaplanan kosullu olasilik

sayist degiskenin kategori sayisindan 1 eksik olmaktadir.

Kosullu olasiliklar gozlenemeyen siniflar dolayisiyla gozlenemeyen degiskenlerin yapisi
hakkinda bilgi saglamaktadir. Kosullu olasiliklar faktor analizinde yer alan faktor yiikleri ile
benzer anlam tagimakta gozlenebilen degiskenlerle gozlenemeyen degisken arasindaki

iligkileri ortaya koymaktadir.
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2.1.3 Dogrulayic ve Aciklayic1 Gozlenemeyen Sinif Analizi

Gozlenemeyen smif analizi gozlenemeyen yapilari ortaya koymak amaciyla
aciklayici(explatory)bir analiz veya gozlenemeyen degisken iizerine kurulan hipotezlerin test

edilmesi dogrulayici(confirmatory) analiz olarak kullanilmaktadir.

Aciklayic1 gozlenemeyen siif analizinde goézlenemeyen degiskene iliskin yapiyla ilgili bir
bilgi bulunmamakta degiskenle ilgili bilgiler amprik yolla elde edilmektedir. Dogrulayici
gozlenemeyen sinif analizinde ise degiskenler ve degisenler arasi iliskiler onceden belli

olmakta ve ¢esitli hipotezler test edilebilmektedir.

2.1.3.1 Dogrulayic1 Gozlenemeyen Sinif Analizi

Gozlenemeyen sinif olasiliklar1 veya sarth olasiliklar ile ilgili ¢esitli hipotezlerin test edilmesi
amactyla bu parametreler iizerine kisitlar konulmasi yoluyla elde edilen modeller dogrulayici

gbzlenemeyen sinif modelleridir.

Bu modellere kisitlar konulurken gozlenemeyen smif olasiliklar1 ve sartli sinif olasiliklar
toplamlar1 1’e esit oldugu ve gozlenemeyen degiskenin herhangi bir siifinin beklenen

olasilig1 0 olmayacak sekilde kisitlar konulmaktadir.

Bu tiir modellerde sartli sinif olasiliklar1 ve gozlenemeyen siif olasiliklart parametreleri

lizerine uygulanan iki tiir kisit bulunmaktadir. Bunlar esitlik ve sabit deger kisitlaridir.

Esitlik kisitlarinda kurulan modellerde yer alan iki veya daha fazla sartli sinif olasilig1 veya
gbzlenmeyen sinif olasiligini ayn1 degere sahip olmaktadir. Esitlik kisitlar1 gézlenemeyen
simif olasiliklar iizerine uygulandiginda siniflarin esit biiyliklige sahip oldugu, sartli siif
olasiliklar1 i¢in kullanildiginda ise iki veya daha fazla gozlenemeyen simnifta yer alan
gozlemlerin gozlenemeyen degiskenin belli bir sinifinda olma olasiliklarinin esit oldugu test

edilmektedir.

Sabit deger kisitlarinda ise bir veya daha fazla gozlenemeyen siif olasiliklar1 veya sarth
olasiliklarin daha dnceden belirlenmis sabit bir degere esit oldugu varsayilmaktadir. Sarth
olasiliklar {izerine uygulanan kisitlar goézlenebilen degiskenlerin gdézlenemeyen siniflar
tizerine katkisinin testi i¢in kullanilmaktadir. Sartli sinif olasiliklari i¢in kullanilan sabit deger
kisitlar1 O veya 1 olarak kullanilmasi1 gézlenemeyen degiskenin herhangi bir sinifinda yer alan
degiskenin gozlenebilen degiskenin kategorilerinden birine her zaman ayni cevabi verecegini

gostermektedir.
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Sartl1 olasiliklar iizerine uygulanan esitlik kisitlari ile gozlenebilen degiskenin gdzlenemeyen
degiskenin smiflarimi ayirip ayiwramadigr simanmaktadir. Sartli olasiliklar gdzlenemeyen
degiskenin iki veya daha fazla sinifinda bulunan tiim olasiliklara uygulandiginda bu iki veya
daha fazla simifin ayn1 oldugunu yani yalnizca bir smif oldugunu dolayisiyla gozlenemeyen

sinif analizine gerek kalmadigini belirtmektedir.

2.1.3.2 Aciklayic1 Gozlenemeyen Simif Analizi

Bu tiir gozlenemeyen sinif analizinde anakiitle gozlenebilen degiskenlerden hareketle
birbirinden bagimsiz ve farkli T sayida smifa ayrilmakta yapisal olarak bir indirgeme

saglanmaktadir.

Aciklayic1 gbzlenemeyen sinif analizinde model parametreleri olan sinif olasiliklar1 veya
sartl olasiliklar iizerine uygulanan herhangi bir kisit bulunmamaktadir. Bu ag¢idan

bakildiginda bu modeller kisitsiz gdzlenemeyen sinif modelleri olarak ifade edilmektedir.

Analizde model kurumu asamasinin ilk basamagini anakiitlenin tek bir sinif oldugunu sinayan
temel modelle baslanmakta, daha Oncede ifade edildigi gibi serbestlik olgiitii ile ilgili
tanimlanabilirlik kisitt saglanana kadar model kurulmakta, uyum 1iyiligi Olgiitleri

dogrultusunda model se¢imi yapilmaktadir.

2.1.4 Gozlenemeyen Sinif Analizinde Parametre Tahmini

Gozlenemeyen smif analizinde en ¢ok olabilirlik tahminlerinin elde edilmesi i¢in yaygin
olarak kullanilan metodlar EM Algoritmasi, Fisher Skorlama Algoritmasi ve Newton-
Raphson Algoritmasidir. Tiim algoritmalarin sahip oldugu avantajlar ve dezavantajlar

bulunmaktadir.

Gozlenemeyen sinif analizinde parametre tahminlerinde gozlenemeyen degisken nedeniyle
veri matrisinin tamamlanmamis olmasindan dolayr parametre tahminlerinin loglineer

modellere gore ¢ok daha zor elde edilmesine sebep olmaktadir(Heinen, 1997).

Newton-Raphson algoritmast sayisal olarak kararli bir algoritma olmamasi nedeniyle
gozlenemeyen smif analizi parametre tahminlerinde genis olarak kullanilmamaktadir. Fisher
skorlama algoritmas1 ve Newton-Raphson algoritmasi birbirlerinden temel olarak hessian
matrisin kullaniminda ayrilmaktadirlar. Céziimlemelerde Fisher skorlama algoritmasinda bu
matrisin beklenen bilgi olarak adlandirilan beklenen degerleri kullanilirken, Newton-Raphson

algoritmasinda gozlenen bilgi olarak adlandirilan matrisin kendi degerleri kullanilmaktadir.
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Bu algoritmalarin matris hesaplamalar1 ¢6ziimlerin EM algoritmasina goére daha uzun

olmasina yol agmaktadir(Allan, 2002).

2.1.4.1 EM Algoritmasi

EM algoritmas1 gozlenemeyen smif analizinde en c¢ok olabilirlik tahminlerinin elde
edilebilmesi i¢in yaygin olarak kullanilan bir yontemdir. Bu algoritmanin her bir iterasyonu

iki adimdan olusmaktadir.

E(xpectation) adiminda parametreler icin yeterli istatistikler tahmin edilmektedir, yani
hiicreler icin gozlenen oranlardan hareketle model i¢in parametreler tahmin edilmektedir.
Ikinci adimda ise M(aximization) model parametrelerinin yani tahminleri i¢in ilk adimda elde
edilen parametrelere ait veri matrisinin en ¢ok olabilirlik fonksiyonu maksimize edilmektedir.

EM algoritmasinin bu siireci parametreler i¢in yakinsama saglanana kadar siirmektedir.

[teratif siirec bu sekilde devam etmektedir. Iteratif siirecin sonlandirilmasi i¢in iki ydntem

bulunmaktadir(McCUTCHEON, 1987)

1. 1lk yontem analiz yapan Kisinin iterasyon sayisina karar vermesidir. Bu yéntemin en
biiyiik sakincasi parametre tahminlerinin iterasyondan iterasyona ¢ok biiyiikk degisim

gostermesidir.

2. lIterasyonlar sonucu elde edilen parametre tahmin degerleri bir dnceki iterasyon
sonucu ile karsilastirilmakta her tahmin degeri i¢in elde edilen tolerans degeri 6nceden

belirlenen tolerans degerinden kiiciikse tahmin siirecine son verilmektedir.

EM algoritmas1 Ozellikle tamamlanmamis, sansiirlii tiirde verilerle kurulan modellerin
parametre tahminlerinin elde edilmesinde yaygin olarak kullanilmaktadir. EM Algoritmasinin
tamamlanmamig veri olmast durumunda en ¢ok olabilirlik parametrelerinin bulunmasi ve
daha birgok istatistiksel modele uygulanmasi Dempster, Laird ve Rubin tarafindan 1977
yilinda gergeklestirilmistir. Buna gore, algoritmanin agiklamasi su sekildedir.(Yamaguchi ve

Watanabe, 2004).

Q, tamamlanmamis veri uzayl, X tamamlanmanus veri vektorii ve f (x/ 49) x’in olasilik
yogunluk fonksiyonu, €, tamamlanmis veri uzayi, y tamamlanmis veri vektorii ve
g( y/t9) ise y’nin olasilik yogunluk fonksiyonu olsun. Burada Q,'ten Q,'ye y— y(x)

seklinde bir iliski oldugu varsayilir ve y i¢in olasilik yogunluk fonksiyonu g ( v/ 9) su sekilde

ifade edilir:
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2(/0) =jgy(y)f(x/9) (2.10)

Q, ( y) Q,’in  y= y(x) esitligi  tarafindan  belirlenen alt uzayr olmaktadir.
LL (0)=log f(x/6)tamamlanmis  veriden elde edilen log-benzerlik  fonksiyonu,
LL(0)=logg(y/0)tamamlanmamis veriden elde edilen log-benzerlik fonksiyonu

olmaktadir. EM algoritmasinin amact € ’nin en ¢ok benzerlik tahminini bulmaktir. LL_(6)

log-benzerlik fonksiyonunun iterasyonlar sonucunda ¢oziimii ile maksimum benzerlik
tahminleri elde edilir. Tamamlanmamis veriler gozlenemez oldugundan hesaplamalarda

gbzlenen degerlerin sarth beklenen degerleri ve parametrelerin gecici degerleri kullanilir.
(k+1) _ (k)
0 —argrggaxE[LLc(G)/y,e ] 2.11)

Esitlik (2.11) E ve M adimlar1 olarak ikiye ayrilmaktadir. E. adimda gozlenen veriler i¢in log-

benzerlik fonksiyonundan hareketle sartli beklenen degerler ve parametrelerin k. gegici

degerleri o) hesaplanur.
@(6’;9(")) = E(LLC (9)/y,l9(k)) (2.12)

M. adimda ise E. adimda hesaplanan @(9; 6?(")) ’y1 maximize edecek "+ degeri bulunur.

@(9““);6“‘))2 @(9; 9“)) (2.13)

E ve M adimlar benzerlik degerleri LL(H(k+l))—LL(6(k)) arasindaki fark c¢ok kiiciik ¢ikana

kadar devam eder.

EM  Algoritmasinin  Fischer Skorlama ve Newton-Raphson Algoritmalari ile
karsilastirildiginda bazi dezavantajlara ve avantajlara sahiptir(Croon, 1990; Hagenaars, 1994;

Allan, 2002; Liao, 2004; Yamaguchi ve Watanabe, 2004).
Algoritmanin dezavantajlar1 sunlardir;
Diger algoritmalarla karsilastirildiginda yakinsama daha fazla zaman almaktadir.

1. EM algoritmas1 model baglangic degerlerine karst daha az duyarlhidir. Fakat bu
problemin yapilan uygulamalar sonucunda sonuglart ¢ok fazla degistirmedigi
gbzlenmistir. Bu nedenle model ¢oziimlemelerinde birden fazla baslangic degeri

kullanilmaktadir.



2.

16

EM algoritmasinda parametre tahminlerinin standart hatalarii vermemektedir.
Tahminlerin asimtotik varyans —kovaryans matrisinin tahmini ¢éziim sonucu bir veri

olarak elde edilememekte ek hesaplamalar gerektirmektedir.

Eksik gozlemlerin ¢ok fazla olmasi durumunda algoritma yavaslamaktadir.
Algoritmanin bu dezavantajini ortadan kaldirmak i¢in bazi programlar tahmin siirecine

EM algoritmasi ile baslayip Newton-Raphson algoritmasi ile devam etmektedir.

EM algoritmas1 her zaman global maksimum ¢6ziime ulasamamakta, yerel maksimum
coziimlerde bulabilmektedir. Bu nedenle uygulamada baslangi¢c degerleri icin farklh

degerler kullanilmakta ve sonuglar karsilastiriimaktadir.

Algoritmanin avantajlari ise su sekildedir;

1.

EM algoritmasi gézlenemeyen sinif analizinde yer alan siniflarin kayip gézlem olarak
kabul ederek ¢6ziimlere ulasmaktadir. Bu nedenle eksik veri durumunda yaygin olarak

kullanilmaktadir.

EM algoritmasi hesaplamalara agisindan kolay bir algoritmadir. Diger algoritmalarda

oldugu gibi tiirev alma islemi icermemektedir.

EM algoritmas1 yakinsama saglanana kadar kararli bir algoritma olarak tahminlerini

elde etmektedir.

EM algoritmasinda her iterasyon i¢in bilgisayarda kullanilan CPU zamani diger

algoritmalara gore daha kisadir.

EM algoritmast parametreler iizerinde kisit olmasi durumunda da kolaylikla

kullanilabilen bir yontemdir.

2.1.4.2 Gozlenemeyen Sinif Modeli Parametrelerinin En Cok Olabilirlik Tahmin

Edicileri ile Bulunmasi

Gozlenemeyen sinif analizinde kosullu olasiliklarin ve gézlenemeyen sinif olasiliklarinin en

cok olabilirlik tahmin edicileri yoluyla bulunmasi ilk olarak Goodman tarafindan 6nerilmistir.

Parametre tahminlerinde kullanilan diger yontemlere gére bu yontem daha kolay ve genel bir

yontemdir(McCUTCHEON, 1987).

Tanimlanan goézlenemeyen sinif modeli icin en ¢ok olabilirlik tahminlerinin bulunmasi

(2.14)’lincii esitlikte baslangic parametrelerinin yerine konulmasi ile baslamaktadir.

~ABCDX __ A ABX _ ACX , ADX _ ~AX
Vs =T, X0 XTI X7, X7, (2.14)

ikt

t
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Gozlenemeyen degiskenin her smifi igin 7, olasiliklar1 hesaplanip T smufi {izerinden

toplam alinirsa, gézlenen degiskenlerin tim kategorileri igin 7, tahmini bilesik olasiliklari
elde edilirMcCUTCHEON, 1987).
3 ABCDX
T = zﬁijk/z (2.15)
t=1
Esitlik (2.15) modelin uyum 1iyiligi testinde kullanilacak olan beklenen degerleri saglamasi

acgisindan ¢ok Onemlidir. frijk, bilesik olasiliklarinin tahminlerinin elde edilmesinden sonra

ﬁ;ftw * tahminlerinin 7, bilesik olasiliklarina béliinmesi ile gézlenemeyen degiskenin t’inci

siifinda olmanin en ¢ok olabilirlik olasiligini1 vermektedir. Bu olasilik degerleri gézlemlerin

gozlenemeyen degiskenin siniflara atanmasinda kullanilmaktadir.

A ABCDX ~ ABCDX /

Tk = T ik (2.16)
Pyu sapraz tablodaki gozelere iliskin olasiliklar olmak lizere parametrelerin en ¢ok olabilirlik

tahminleri asagidaki denklem sisteminin ¢6ziimii ile bulunmaktadir.

~ ABCDX
szjkl T itar (2.17)
ijkl
A ABCDX
B z P 7Ciju
~NAX K
P ~x (2.18)
T

t

A ABCDX
P i

~BX _ ikl
P (2.19)
7[1‘
A ABCDX
B zpzjkl T ity
~ACX _ ijl
e (2.20)
72.1‘
A ABCDX
B Zpykl Tt
~ADX _ ljk
Ty = (2.21)
T

t

[lk iterasyon sonucu tahmin edilen kosullu olasiliklar ve gézlenemeyen sinif olasiliklarindan

sonra baga doniilerek ayn1 siire¢ tekrarlanir. Ikinci iterasyonda yeni kosullu ve gdzlenemeyen

AX —BX —=CX
lt ’ﬂ.

siif olasiliklar1 tahminleri (7, Y

7YY elde edilir.

—ABCDX —AX =X
T =TI, 7r x;zkt ><7z,t XTI, (2.22)
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T
- — ABCDX
i = Zﬂ-ijklt (2.23)
1=l
—ABCDX __ —ABCDX | —
Tiwe = Tijpa / Tk (2.24)
—X _ —ABCDX
T = Py (2.25)
ijkl
—ABCDX
- Zpy‘kzﬁy‘kh
—Ax _ jk
L (2.26)
7[1
—ABCDX
B Zpijkl”ijklt
R S (2.27)
. T
—ABCDX
- prjkz”ijkh
—Ccx _ il
T, = - (228)
72-[
—ABCDX
B szjkl”ijklt
—DX _ ik
A et (2.29)

t

olasilik degerleri farki kiigiiliinceye kadar bu hesaplamalar devam etmektedir.

Gozlenemeyen sinif analizinin parametre tahmin siirecinde iki farkli tiirde gozlenen frekans

bulunmaktadir.

1. tahmini gozlenen frekanslar (u,, )

2. test istatistiklerinin hesabinda kullanilan n7z, beklenen frekanslar

Gozlenebilen degiskenlerin (i, j, k, 1) kategorisinde yer alan bir gozlemin t sinifinda olma
~ ABCDX

olasihgr 7, idi. Bu olasiliklarla (1, j, k, 1) kategorisinde yer alan gdzlenen frekanslarin

carpimi ise bu kategori icin t gdzlenemeyen siifinda yer alacak tahmini gézlenen frekanslar

vermektedir.
_ ABCDX
Uy = fijkl ik

E adimi1 tahmini gézlenen frekanslarin hesaplanmasi ile tamamlanmaktadir. Daha sonraki M
adimi sarth olasiliklar ve gozlenemeyen sinif olasiliklarinin  hesaplanmast i¢in

uygulanmaktadir.

M adimda maksimize edilen benzerlik fonksiyonu su sekildedir;
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L= i,g,zf[l[”ﬁklr]uijm (2.30)
L=TI| 7, [xI1z" (2.31)

q,, gozlenebilen degiskenin i kategorisi i¢in t gozlenemeyen simifinda bulunan gozlem
sayisini u,, ise t gozlenemeyen siifi igin hesaplanan tahmini beklenen frekanslarin degerini

vermektedir.

w, =y, (2.32)

ikl

E adiminda bulunan u,

g Ve q., gegicl tahmini degerleri kosullu olasilik degerlerinin

bulunmasini saglamaktadir. Gézlenemeyen sinif olasiliklar1 ise bu parametrelerden bagimsiz

olarak tahmin edilmektedir(Heinen, 1997).

X =2 (2.33)

2.1.5 Model Uyumu Testi ve Model Secim Kriterleri

Gozlenemeyen smif analizinde model uyum 1iyiliginin testi i¢in bir ¢ok yOntem
bulunmaktadir. Yaygin olarak kullanilan yaklasimlardan bir tanesi gozlenen frekanslar ile ML
tahminleri olan beklenen frekanslar arasindaki farki dikkate alan en ¢ok olabilirlik oran

istatistigi G* ve olup sekilde tanimlanmaktadr:

G2 - 2zl'jklfijkl In Jjw (2.34)
Fiu

~

Bu esitlikte F i beklenen frekanslari f i ise gozlenen frekanslar1 gostermektedir.
Beklenen frekanslar iki asamali bir siire¢ sonunda elde edilmektedir. Oncelikle model

parametreleri igin ML tahmin edicileri elde edilmekte daha sonra bu degerler

7'2\-%1 olasiliklarinin ML tahmin edicilerini elde etmek i¢in denklem (2.1)’de yerine

konmaktadir. Bu olasiliklar gozlenen tablodaki her hiicreye ait beklenen frekanslarin ML
tahminlerinin bulunmasi i¢in gozlenemeyen siniflarda toplanmakta ve 6rneklem biiytikliigline

boliinerek tahmini beklenen frekanslar elde edilmektedir. (Magidson, 2003)

A T .
Fijkl:NZt=l 7Z'ijklz (2.35)



20

Capraz tablodaki her hiicre i¢in ﬁ~«k1 = f ” olmas1 durumunda model uyumunun miikemmel
Y Yy

oldugu ve G*nin 0’a esit oldugu belirtilmektedir. Bu durumda 0’1 gecen her deger model
tarafindan agiklanamayan uyum eksikliginin bir dl¢iisii olmaktadir. Orneklem biiyiikliigii
yeterince biiyiik oldugunda G* genel bir kural olarak y* dagilimina uymaktadir(Magidson ;

2003). 4 gosterge degisken olmasi durumunda bu teste kullanilan serbestlik derecesi ise su

sekildedir; M =T —1+T[(I-1)+(J-1)+(K-1)+(L-1)]

Model uyumunun incelenmesinde yaygin olarak kullanilan 6lgiit ise Ki-kare istatistigidir. Ki-
kare istatistigi de beklenen ve gozlenen frekanslar iizerinden hesaplanmakta ve genel

formiilasyonu su sekilde ifade edilmektedir;
~ 2
(f ijkl B F ijkl)
F ijkl

Iki teste kullanilan serbestlik derecesi modelde yer alacak olan cevap vektorii sayis1 ve tahmin

=2

(2.36)

edilecek parametre sayisina bagl olarak 2'-m-1 seklinde tanimlanmaktadir. Tahmin edilecek
parametre sayis1 asimtotik kovaryans matrisinin rankindan biiyilik oldugunda tahmin edilecek
parametre sayisinda rank dikkate alinmakta ve model bu sekilde diizeltilmektedir(Dayton,

1998).

Koehler(1986), Koehler ve Larntz(1980), Larntz(1978) hiicrelerdeki veri sayist diisiik
oldugunda (gozlenebilen degiskenin kategori sayisinin fazla olmasi) veya 0 oldugunda Ki-
kare istatistiginin G* istatistigine gore daha kullanilabilir oldugunu gostermislerdir. n/N<5
oldugunda ise G*’nin > dagilimima uyumu daha zayif olmaktadir. Verilerde bos hiicre olmast
durumunda ise G’ igin hesaplanan p degeri ¢ok biiyiik veya kiigiik ¢ikmakta bu da kurulan

modellerin karsilastirilmasinda sorun yaratmaktadir(Agresti 2002).
G’ istatistigi ayrica biri digerinin i¢ine ge¢mis olan iki modelin karsilastirilmasinda da
kullanilmaktadir. M, /i, tahmini parametrelerini igeren model, M; ise / tahmini

parametrelerini iceren model ve M;, My’dan daha az parametre igerdiginde iki modelin

karsilastirilmasi i¢in hesaplanan G? olabilirlik oran istatistigi su sekilde olmaktadir:

E,

Gle/M0 :2f;jk1 In AUkl(Ml) (2.37)
F:‘jkl(MO)

GZMI/M(J = Gle _GZM(J (2.38)
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G’ vy im, istatistigi y* dagilimi gostermekte ve daha az parametre iceren modelin anlaml

oldugu hipotezinin smandig1 test i¢in kullanilacak olan serbestlik derecesi iki modelin

serbestlik dereceleri farkina esit olmaktadir.

Ayrica G* olabilirlik oran istatistigi kurulan ikinci bir modelin ilk modele gore agiklama
oramm da vermesidir. Tahmin edilen modelin G* istatistigi daha 6nce kurulan modele gore
daha kiigiik olmakta ve aradaki farkta model tarafindan agiklanan iliskinin 6lgiisii olmaktadir.
Ho bagimsizlik modelini H; ise kurulan gézlenemeyen simif modelini ifade eden hipotez

olmak tizere(DeMenezes ve Bartholomew, 1996):

_G'(H,)-G"(H,)
- G(Hy)

Read ve Cressie beklenen degerlerin kiigiik olmast durumunda kullanilacak olan ve ki-kare

x100 (2.39)

dagilimma uyan isli dagilim ailesinden olan Read-Cressie istatistigini bulmustur. Bu
istatistikte yer alan A4 degeri i¢in 2/3 kullanilmaktadir. Bu form kullanildiginda 4 =1 i¢in Ki-
kare A >0 G* istatistigi elde edilmektedir(Dayton, 1998; Formann, 2003).

) 2 A \A B
D _/1(/1+1) Zy‘k/fzjkz {(fszl/FW) 1} (2.40)

Uyum 1yiligi testi i¢in bir baska kriterde farklilik indeksidir. Bu indeks gdzlenen ve beklenen
frekanslarin farkina dayanmakta bir anlamda model artiklarini dikkate almaktadir.
. Z(fykl _E‘fkl)
A= M (2.41)
2N
Indeks 0 ile 1 arasinda deger almakta, degerin 0’a yakinlig1 daha uyumlu bir modele isaret

etmektedir. A=0 olmasi model uyumunun miikemmel oldugunu géstermektedir. A <0.02

veya A<0.03 oldugunda model miikemmel olmasa da verilere uydugu varsayilmaktadir. Bu
deger ayrica modelin daha uyumlu olmasi i¢in baska bir hiicrede olmasi gereken gozlem

sayisinin oranint vermektedir(Dayton, 1998; Agresti, 2002).

G? olabilirlik oran istatistigi gozlenemeyen sinif analizinde yaygin olarak kullanilmakla
beraber genel olarak i¢ ice ge¢cmis modellerin se¢iminde kullanilmast ve parametrelerin 0-1
degerleri ile smirli olmasindan model dogru olsa dahi G*’nin asimtotiklik ozelligini
yitirebilmesi ve dolayisiyla y*> dagilimi gostermemesi dolayisiyla gozlenemeyen siif
analizinde model sec¢im kriteri olarak Akaike bilgi kriteri(AIC) ve Bayesyen bilgi kriteri(BIC)
de kullanilmaktadir(Lin H. ve Dayton, 1997 ). Kurulan kisitli modelle doymus modelin
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se¢iminde kullanilan bu kriterlerin kii¢iik ¢iktigi modelin daha fazla bilgi igerdigi kabul

edilmektedir.
AIC =-2LnL +2m (2.42)
BIC =-2LnL+(InN)xm (2.43)

m tahmin edilen parametre sayisini n ise drneklem biiyiikliigiinii belirtmektedir. G* istatistigi

temel alinarak AIC ve BIC i¢in olusturulan alternatif formiilasyonlar ise su sekildedir;
AIC*=G* —2v (2.44)
BIC*=G* —(InN)xv (2.45)

v serbestlik derecesini gostermektedir. AIC Orneklem biytkligi ile ilgili terim
icermediginden asimtotik olarak tutarlililk  Ozelligi tasimamaktadir. Bu nedenle

Schwartz(1978) asimtotik olarak tutarli olan BIC’yi gelistirmistir(Dayton, 1998).

Gozlenemeyen sinif analizinde amag¢ gozlenebilen degiskenler arasindaki iligkileri en az
sayida gozlenemeyen sinifla agiklamaktir. Bu nedenle verilere uygun modelin arastirilmasina
gbzlenemeyen smif sayisinin T=1 oldugu temel model (Hy) ile baslanir. Bu model tim

degiskenlerin birbirinden bagimsiz oldugunu tanimlayan modeldir;

_ _A_B_C_D
Mgy = 7 05 70 7y (2.46)

Tanimlanan model verilere uyum saglamadiginda tek boyutlu T=2 smifli model denemesi
yapilir. Kisitsiz gézlenemeyen sinif modelleri verilerle uyum saglayan model bulununcaya
kadar devam eder. Daha once tanimlanan modelin pozitif tanimli olmasi kosulu model
kurarken dikkat edilmesi gereken onemli bir noktadir. Smif sayisina karar verildikten sonra

uyum iyiligi kriterleri uygun olan ve en az sayida parametre igeren model tercih edilir.

2.1.6 Gozlemlerin Siniflara Atanmasi

Veri setine uygun model secildikten sonra ileri analizlere olanak vermesi agisindan
gozlemlerin ilgili siniflara atanmasi gerekmektedir. Gézlemlerin siniflara atanmasinda Bayes

teoreminden yararlanilmaktadir;

~ ABCDX

#ABCDX _ ikl (2.47)

ijklt T
A ABCDX
Z kit
t=1

yukarida belirtilen esitlik ile gozlenebilen degiskenlerin her bir kategorisi i¢in (i, j,k ,I) t.
simnifa atanma olasiligi hesaplanmakta ve gozlem en yiiksek olasiliga sahip smifa

atanmaktadir.
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Yapilan analiz i¢in Onemli bir noktada yapilan simifa atamalarimin dogrulugudur. Bu

hesaplamalarin yapilmasi i¢in Clogg tarafindan Onerilen iki 6lgiit olan dogru siniflandirma

orani ve A degeri kullanilmaktadir. P, (i, j, k, 1) hiicresi i¢in gozlenen oran ﬁ;}ifD 4,k 1)

hiicresi i¢in en yiiksek modal oran olmak iizere(McCUTCHEON, 1987; DeCarlo, 2002);

100x 35 (70" x By ) (248)

ijkl

dogru smiflandirma oranini vermektedir.

A degerinin hesabinda kullanilan E, ve E, ;
E, =Tiim gozlemlerin en biiylik(modal) sinifa atanmasi sonucu olusan hata pay1
E, = Her hiicrenin en yiiksek olasilikli sinifa atanmasi durumunda beklenen hata pay1

olmak tizere su sekilde formiile edilmistir;

A= 2.49
E (2.49)
E =1-71" (2.50)
E ABCDX 2 51
Z( z/klt ) ijkl ( . )

ijkl
A degeri gozlenemeyen degiskenle ABCD bilesik degiskeni arasindaki iliskinin 6lgiitiidiir. Bu

deger G* &lgiitiiyle beraber gozlenemeyen smiflarin gdzlenebilen degiskenlerden elde

edilmesindeki katkiy1 6lgmektedir.

2.1.7 Parametre Tahmincilerinin Standart Hatalar:

Model parametrelerinin tahmini ile beraber, parametrelerin standart hatalar1 da
hesaplanabilmektedir. Parametre tahminlerinde kullanilan EM algoritmas1 algoritmanin bir
sonucu olarak standart hatalar1 iiretmemektedir. Bunun istesinden gelmek icin EM
algoritmasimin E adimindan sonra Newton-Raphson Algoritmasina gecis yapilabilmektedir.

Ayrica standart hatalarin hesabi i¢in yeniden 6rnekleme yontemleri de kullanilmaktadir.

Gozlenemeyen sinif analizinde standart hatalar iki amag icin kullamlmaktadir. ilk olarak

parametreler igin giiven araliklarnin  hesaplanmasi miimkiin olmaktadir. Ornegin

gdzlenemeyen degiskenin ilk sinifi igin bulanan oran 7% oldugunda bu parametre igin %90

giiven arahigi 7% +1,645 o, olarak hesaplanmaktadir. Giiven aralif1 igin kullanilan t degeri
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istenilen sekilde degistirilebilmektedir. Ikinci olarak ise standart hatalar kullanilarak

anlamlilik testleri uygulanabilmektedir. Ornegin Hg= ﬁéx =0 1i¢in z testi uygulamasi

z= 7" | oy olmaktadir.

Standart hatalarin bulunmasi i¢in yeniden Ornekleme teknikleri olarak Jackknife ve
Parametrik Booststrap yontemleri kullanilmaktadir. Jackknife yonteminde n gozlemli bir
orneklem igin ilgilenilen istatistigin tim orneklem {izerinden degeri W olmaktadir. Her
defasinda i. gozlem disarida birakilarak kalan n-1 gozlem iizerinden ilgilenilen istatistik

hesaplanmakta ve bdylece W; , i=1, 2, 3,.....n tane deger elde edilmektedir. Orneklem

2

varyansinin Jackknife tahmini W, W =nx Y (W,—=W) /(n—1) olmakta bu degerin karekokii

i=1

ise standart hatay1 vermektedir.

Parametrik Booststrap yontemi ise bir simiilasyon ¢aligmasidir. Bu yontemde gézlenemeyen
siif olasiliklar1 ve sartli olasiliklar anakiitle degerleri olarak alinmakta ve bu anakiitleden n
orneklem bilyiikliigliinde orneklemler elde edilmekte ve ilgilenilen istatistikler bu
orneklemlerden hesaplanmaktadir. Bu deneysel sonucun dagilimindan elde edilen standart
sapma ilgilenilen istatistigin standart hatasinin hesabi i¢in kullanilmaktadir(DeMenezes,

1999).

2.1.8 Gelismis Gozlenemeyen Simif Modelleri

Gozlenemeyen smif analizinden hareketle gelistirilen gelismis goézlenemeyen smif
modellerinden olan esanli gozlenemeyen simif modelleri ve yerel bagimlilik modeli ele

alinmustir.

2.1.8.1 Esanlh Gozlenemeyen Sinif Modelleri

Gozlenemeyen sinif analizinde inceleme konusu olan yetenek, tutum, davranig, deger gibi
gbzlenemeyen karakteristiklerin ayni anakiitle i¢inde bulunan alt gruplar arasindaki
gbozlenemeyen yapilarin incelenmesi amaciyla esanli gozlenemeyen simif modelleri
kullanilmaktadir. Esanli modellerde modelleme siirecinde yer alan farkli gruplari temsil eden
grup degiskeni bulunmaktadir. A, B, C, D 4 g6zlenebilen degisken, X gbzlenemeyen degisken
ve S grup degiskeni olmak lizere s tane grup i¢in T gozlenemeyen sinifli esanli gézlenemeyen

sinif modeli:

o T I
ABCDG __ ABCDGX
Tijkis = Z 72 st (2.52)
=)
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ABCDGX _ _GX _AGX _BGX _CGX _DGX
ﬂ'-jklst — st ist st kst Ist (253)

seklinde ifade edilmektedir. Modelin loglineer parametreler yardimiyla ifadesi ise
log (7 4s "™ )= A%+ 10 + 400 4 A0+ A2 4 A1 + AN 4 AL 4 A0 4 205 (2.54)

seklindedir.Gozlenemeyen smif analizinde oldugu gibi esanli modellerde de gdzlenemeyen

sinif olasiliklar1 ve sartli olasiliklar toplami 1°e esit olmaktadir.

T _
Yyt =1 (2.55)

t=1
I K

_ J _ _ L _
AGX __ BGX __ CGX _ DGX __
z Tist _z ﬂ.jst _z Tt _Z Ty =1 (256)
J=1

i=1 k=1 I=1
Kurulan model icin tahmin edilmesi gereken parametre sayisi i¢in her grup icin T-1 tane

gozlenemeyen siif olasihigy, 7(1—1)+7T(J —1)+T (K —1)+T (L —1)tane sarth simf olasiligi

olmaktadir.

Esanli gozlenemeyen smif analizinde gozlemeyen sinif sayisi veya siiflarin yapisi agisindan
tamamen birbirinden farkli olan modeller heterojen modeller olarak adlandirilmaktadir. Aym
siif sayisina sahip fakat gézlenemeyen yapilar agisindan benzer olmayan modeller heterojen-
kisitsiz modeller, sartli olasiliklar veya gozlenemeyen smif olasiliklar {izerine gruplar
arasinda esitlik kisitlari konuldugunda bu modeller ise kismi-homojen modeller olarak
tanimlanmaktadir.Gruplar arasindaki tiim parametrelere esitlik kisiti konuldugunda ise

tamamen homojen modeller ortaya ¢ikmaktadir.

Esanli gozlenemeyen sinif modellerinin kullanimi iki agidan onem tasimaktadir(Clogg ve

Goodman, 1984).

1.  Gozlenemeyen degiskenin gruplar arasinda dagilimimin esit olup olmadiginin

belirlenmesi

2. Gozlenebilen degiskenlerin gozlenemeyen degiskenlerin gilivenilir gostergeleri

oldugunun her grupta belirlenmesi

3. Her grup i¢in farklh olarak uygulanan modellerin parametreler iizerine konulan

homojenlik kisitlari ile daha kolay bir yapida aciklanabilmesi

2.1.8.2 Yerel Bagimhihk Modeli

Gozlenemeyen smif modelinin temel varsayimi olan yerel bagimsizlik varsayimi her bir

gbzlenemeyen sinif i¢inde yer alan gozlenebilen degiskenlerin bagimsiz oldugudur. Kurulan
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modelde baz1 gozlenebilen degiskenler arasinda bu varsayimin bozulmasi durumunda
degiskenler arasinda yerel bagimliliklarin oldugunu varsayan model kurulabilmektedir. Bu

tiirden bir modelin loglineer model cinsinden ifadesi:

™ = A+ 2"+ A7+ A0+ A0+ AT+ A AT A AT+ A+ AT (2.57)
bu modeli kosullu olasiliklar cinsinden ifade edersek:

ABCDX __ _T __AX _BX __CDX
”ijklt =7 Ty ﬂ-jt ar (258)
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3. UYYGULAMA

Calismanin uygulama agsamasinda konunun uygulama alanlar1 da g6z dniinde bulundurularak

sosyal bilimler alaninda bir uygulama secilmistir. Kentlilik ve kente aidiyet kente yasayan
bireylerin bir biitiin olarak kentle olan algilarini etkilemekte ve yasam tarzlarmma yon
vermektedir. Ozellikle belli bir tarihsel gecmise sahip olan metropollerin gelecege
taginmasinda bireysel bilincin ve toplumsal bilincin kurgusunda kente aidiyet biiyliik dnem

tagimaktadir. Kente aidiyet bir baglamda kente sahip ¢ikma kavramu ile ortiismektedir.

3.1 Arastirmanin Amaci

Calisma kapsaminda hizla bir biliylime i¢inde yer alan ve Tirkiye’'nin 16 biiylik
metropoliinden biri olan Bursa ili ele alinmigtir. 1950°1i yillarda niifusu 50.000 civarinda olan
Bursa yasadig1 hizli sanayilesme siireci ile yogun bir niifus akisina sahne olmustur. 1990
yilinda 1.596.161 olan il niifusu 1997 niifus sayimi verilerine gére 400.000 yaklasan bir artis
ile 1.958.529 olmustur.

Bursa Tiirkiye’ nin niifusu hizla artan illeri arasinda yer almaktadir. Tarihi ve dogal bir¢cok
degere sahip olan bir kent olarak Bursa’nin yasayan halk tarafindan gelecek nesillere
korunarak taginmasi gerekmektedir. Bu baglamda bu calisma ile Bursa metropol alanda
yasayan ve aslen Bursali olmayan bireylerin kendilerini Bursa’ya ait hissetme agirliklari
incelenecek ve gozlenebilen cesitli degiskenler araciliiyla bireyler siniflara ayristirilacaktir.
fleriki asamada ise kente aidiyet agisindan smiflandirilan bireylerin farkliliklar iizerinde

durulacaktir.

3.2 Arastirmanin Orneklemi

Bursa ili tlizerine yapilan bu c¢alisma 22 Temmuz-6 Eyliil 2005 tarihleri arasinda
uygulanmistir. Calismanin O0rneklemi once Bursa Metropol alan olarak tanimlanan
Osmangazi, Yildirim ve Niliifer il¢elerine niifuslar oraninda dagitilmig, daha sonra ise yas,
cinsiyet, gelir durumuna gore kotalar uygulanarak rassal olarak belirlenen bireyler ile
goriismeler yapilmistir. Calismada kullanilmak tizere hazirlanan anket formunda yer alan bazi

sorular Bursa’da yasayan fakat aslen Bursali olmayan kisilere sorulmaktadir.
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Bu nedenle gézlenemeyen siif analizinde gozlenebilen degiskenler olarak kullanilan sorular
dikkate alindiginda 2060 olan tiim 6rneklem biiyiikliigii analize dahil olamamaktadir. Ayrica,
gozlenemeyen sinif analizinde yer alan degiskenlerden herhangi birine cevap yok, fikrim yok
gibi cevaplar veren gozlemler de gozlenemeyen sinif analizi yapisi geregi analizden
cikartilmistir. Boylelikle analizde yer alan gozlem sayisi dolayisiyla 6rneklem biiyiikligi

1315 olmustur.

3.3 Anket Formu

Calismada kullanilan anket formu demografik sorularin disinda 61 sorudan olusmaktadir.
Yapilacak olan siniflandirma c¢aligmasi kente aidiyet kavramu ile iliskili olarak secilen 4 soru
tizerinde yapilmistir. G6zlenebilen degiskenlerden S.25 ve S.41. sorular analize uygun olarak
dikotom hale getirilerek diizenlenmistir. Gozlenemeyen smif analizi uygulamasindan sonra
ise anket formunda yer alan demografik degiskenler ve secilen diger sorular {izerinden ¢esitli

uygulamalar yapilmistir.

3.4 Gozlenemeyen Simif Analizi

Calisma kapsaminda uygulanan goézlenemeyen sinif analizinde kullanilan gozlenebilen

degiskenlere iligkin agiklamalar Cizelge 3.1°de yer almaktadir.

Cizelge 3.1 Gozlenemeyen sinif analizinde kullanilan degiskenler

Soru Degisken Ad1 Kodlama

S.18. Daimi olarak
memleketinize/kdyiiniize geri Geri doniis istegi 1 Evet 0 Hayir
donmek istiyor musunuz?

S.23. Kendinizi Bursali
hissediyor musunuz?

S.25. “Bursa benim i¢in mecbur
kalmadik¢a ayrilmayacagim bir
kenttir 6nermesine katiliyor
musunuz?

S.41. Bursa’y1 bir ev olarak
diisiindiigiiniizde kendinizi bu
evin ev sahibi olarak diigiiniiyor
musunuz?

Kentlilik hissi 1 Evet 0 Hayir

Ayrilma istegi 1 Evet 0 Hayir

Sahiplenme 1 Evet 0 Hay1r

Bu degiskenler iizerinden yapilan analizde ele alinacak olan cevap oriintiisii sayis1 2*=16
olmaktadir. Bu cevap Orilintiilerine iligkin frekans dagilimlar1 ise Cizelge 3.2°de yer

almaktadir.
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Cizelge 3.2 Gozlenemeyen sinif analizinde yer alan cevap oriintiileri

Ge;: t(:ginﬁ$ Kentlilik hissi Ayrilma istegi | Sahiplenme Frekans
Evet Evet Evet Evet 42
Evet Evet Evet Hayir 16
Evet Evet Hayir Evet 8
Evet Evet Hayir Hayir 11
Evet Hayir Evet Evet 12
Evet Hayir Evet Hayir 24
Evet Hayir Hayir Evet 8
Evet Hayir Hayir Hayir 49
Hayir Evet Evet Evet 645
Hayir Evet Evet Hayir 197
Hayir Evet Hayir Evet 40
Hayir Evet Hayir Hayir 16
Hayir Hayir Evet Evet 103
Hayir Hayir Evet Hayir 72
Hayir Hayir Hayir Evet 24
Hayir Hayir Hayir Hayir : 48

Toplam Frekans 1315

Verilere uygun modelin bulunmasi amaciyla ilk olarak Latent Gold 3.0 programi araciligiyla

1-4 arasinda sinifa ait olan modeller kurulmustur ve bu modellere iliskin 6zet bilgiler Cizelge

3.3’te yer almaktadir.

Cizelge 3.3 Gozlenemeyen sinif modelleri

%Log-BenzerlikParametre% 2 Serbestlik deseri %Slnlﬂandlrma
 Degeri sayis1 Derecesi P 9®"  Hatam
Tam bagimsizltk 2658.57 4.00 45065  11.00 0.00 0.00
modeli
Iki simif -2438.44 9.00 10.39 6.00 0.11 0.07
Ug: sinif -2435.21 14.00 3.93 1.00 0.04 0.11
Dort siif -2433.28 19.00 0.06 -4.00 0.31

Verilerin gozlenemeyen smif modeline uygun olup olmadigini belirlemek i¢in kurulan

verilerin tek bir gozlenemeyen sinif icerdigi tam bagimsizlik modelinde Hy)=Model uygundur

olarak kurulan hipotez igin test istatistigi G*=450.65, serbestlik derecesi sd=2*-(8-3)-1=11
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olarak bulunmustur. Bu durumda Hy hipotezi %95 giivenle red edilmistir(p<0.05). Bu
durumda verilerin gozlenemeyen smif analizi i¢in uygun oldugu karar1 verilir. Tam
bagimsizlik modelinin red edilmesinden sonra iki gozlenemeyen siniftan baslanarak denenen
modellerden serbestlik derecesinin negatif olmamasi kosulu goz ontine alindiginda, en fazla
iic smnif elde edilebilecegi goriilmektedir. Ho=Iki gdzlenemeyen simif modeli uygundur
seklinde kurulan hipotez igin test istatistigi G*=10.39, serbestlik derecesi sd=2"-9-1=6 olarak
bulunmustur. Bu durumda %95 giivenle Hy hipotezi kabul edilmistir(p>0.05). Bu durumda
veriler igin iki gdzlenemeyen sinif modelinin uygun olduguna karar verilir. Ug gézlenemeyen
siif modeli i¢cin model uygundur seklinde kurulan Hy hipotezinin %95 giivenle red edildigi
goriilmektedir. Veriler i¢in uygun modelin iki gézlenemeyen sinif modeli olduguna karar

verilir.
Iki gbzlenemeyen simif modeli icin elde edilen istatistikler Cizelge 3.4 te verilmistir.

Cizelge 3.4 iki gdzlenemeyen simf modeli istatistikleri

Orneklem biiyiikliigii 1315
Tahmin edilen parametre sayisi 9
Serbestlik derecesi 6

G’ 10.3864
o 105747
D? (Read —Cressie) 10.491
BIC (G*den hesaplanan) ; -32.703
AIC (G*den hesaplanan) - -1.6136
AIC3(G¥den hesaplanan) -7.6136
CAIC (G¥den hesaplanan) | -38.703
Log-Benzerlik (LL) -2438.4
BIC (LL’den hesaplanan) 4941.52
AIC (LL’den hesaplanan) 4894.88
AIC3 (LL’den hesaplanan) 4903.88
CAIC (LL’den hesaplanan) 4950.52

Ho=lki gdzlenemeyen smnif modeli uygundur seklinde kurulan hipotez icin test istatistigi
G2=10.39, x2=10.57, serbestlik derecesi sd=2"-9-1=6 olarak bulunmustur. Bu durumda %95
giivenle Hy hipotezi kabul edilmistir(p>0.05). Cizelge 3.4’te model karsilastirmalar1 i¢in

kullanilan AIC ve BIC istatistiklerinin G* ve Log-benzerlik degerleri kullanilarak hesaplanan



31

degerleri yer almaktadir. AIC3 ve CAIC degerleri de AIC ve BIC gibi modellerin

karsilastirilmasi i¢in kullanilan istatistiklerdir.

Cizelge 3.5 iki gdzlenemeyen siif modeli parametre tahminleri

Gozlenemeyen Simiflar
Gozlenebilen . ' '
Degiskenler Kategoriler 1. Simif 2. Simf
. Hayir 0941+  0.5478%
Geri Doniis Istegi
Evet 0.059 04522
Hayir 0.1347 0.8276%
Kentlilik Hissi :
Evet 0.86531  0.1724
. Hayir 0.0544 0.6181%
Ayrilma Istegi ;
Evet 094561 03819
Hayr = 02297  0.7869%
Sahiplenme :
Evet 0.77031  0.2131
Gozlenemeyen Sinif Olasiliklar 0.82 0.18

Cizelge 3.5 incelendiginde gozlenemeyen siif olasiliklar: 0.82 ve 0.18 olan iki smif elde
edildigi goriilmektedir. Gozlenemeyen sinif olasiliklart bir gézlemin simiflardan herhangi
birinde yer almasi olasiligin1 ve ayni zamanda gozlenemeyen sinifin olasiligin1 vermektedir.
Bu anlamda aslen Bursali olmayan fakat Bursa’da yasayan bireylerin %82’si birinci

gbzlenemeyen sinifta, %181 ise ikinci gozlenemeyen sinifta yer almaktadir.

Cizelge 3.5’te gozlenebilen degiskenlerin gozlenemeyen smiflarda yer alan agirlikh
kategoriler 1 isareti ile belirtilmistir. Degiskenlerin gozlenemeyen siiflarda yer alan agirliklh

kategorileri dikkate alinarak bireyler kente aidiyet agisindan farkli siniflara ayrilmigtir.

Sekil 3.1’de gozlenemeyen smif modelinde yer alan gozlenebilen degiskenlerin
gbzlenemeyen siniflarda yer alma olasiliklar1 olarak ifade edilen sartli olasilik degerleri
bulunmaktadir. Sartli olasilik degerlerinin ¢iziminde dikkate alinan degisken kategorisi ise
“evet” olarak belirlenmistir. Buna gore geri doniis istegi sorusuna evet cevabini verme
olasilig1 2. sinifta daha yiiksek, diger tiim sorular i¢in evet cevabini verme olasilig1 birinci

gbzlenemeyen sinifta daha yiiksektir.
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1- 0,9456
0,9 - 0,8653

0,1 - 0,1724
0,059

Geri Doniis istegi Kentlilik Hissi Ayrilma istegi Sahiplenme

1. Sinif =2, Sinif

Sekil 3.1 iki gézlenemeyen sinif modelinde sinif profilleri

%82 agirliga sahip olan gozlenemeyen sinifin kosullu olasiliklar1 incelendiginde ilk sinifta yer
alan bireylerin kendilerini kente ait hissetme yaklasimina sahip olduklar1 goriilmektedir. Bu
gozlenemeyen sinifta yer alan bireyler daimi olarak memleketlerine/kdylerine geri donmek
istemediklerini, kendilerini Bursali hissettiklerini, mecbur kalmadik¢a Bursa’dan
ayrilmayacaklarini, Bursa’y1 bir ev olarak diislindiiklerinde kendilerini bu evin sahibi olarak
diistindiiklerini belirtmislerdir. Aslen Bursali olamayip da bu sinifta yer alan bireyler
kendilerini Bursa’ya ait hisseden, kenti 6ziimsemis bireyler olarak nitelendirilmis ve bu sinif

“kendini kente ait hissedenler” olarak adlandirilmistir.

%18’1ik agirliga sahip olan ikinci gizli siniftaki bireyler ise memleketlerine/kdylerine geri
donmek istemediklerini, kendilerini Bursali hissetmediklerini, Bursa’dan mecbur kalmasalar
da ayrilabileceklerini, Bursa’y1 bir ev olarak diisiindiiklerinde kendilerini evin sahibi olarak
gormediklerini belirtmislerdir. Aslen Bursali olmayip da bu sinifta olan kisiler kendilerini
Bursa’ya ait hissetmeyen, kenti 6ziimsememis kisiler olarak nitelendirilmis ve bu simif

“kendini kente ait hissetmeyenler” olarak adlandirilmistir.

Cizelge 3.6’da ise analizde yer alan 16 cevap Oriintiisiiniin siniflara atanma olasiliklar1 ve
atandiklar1 modal siniflar yer almaktadir. Buna gore 9 cevap Oriintiisii ikinci sinifa, 7 cevap

oOrlintiisii ise ikinci sinifa atanan bireylerden olugmaktadir.



33

Cizelge 3.6 Gozlemlerin gézlenemeyen siniflara atanmasi

Geri Doniis Kentlilik Ayrilma | Atanan L Simfa 2. Sumf

Istegi ~ Hissi Istegi Sahiplenme g, ¢ ] g:::lﬁg | 8;:;11:?;
Hayr ~ Hayr  Hayrr Hayir 2 003 097
Hayir Hayir Hayir  Bvet 2 0.29 0.71
Hayir ~ Hayir  Evet Hayir 2 048 052
Hayir Hayir Evet Evet 1 0.92 0.08
Hayrr =~ Evet = Hayr Hayir 1 ” 050 0.50*
Hayir Evet Hayir ~ Evet 1 0.93 0.07
Hayir Evet Evet Hayir 1 0.97 0.03
Haywr ~ Evet Evet  Evet 1 100 0.00
Evet Hayir Hayir ~ Hayir 2 0.00 1.00
Evet Hayir ~~  Hayir Evet 2 0.03 097
Evet Hayir Evet Hayir 2 0.07 0.93”
Evet ~ Haymr Evet Evet 2 047 053
Evet ~  Evet  Hayr  Hayr 2 007 093
Evet Evet Hayir Evet 2 0.49 0.51
Evet Evet Evet Hayir 1 0.69 032
Evet Evet Evet Evet 1 0.96 0.04

*Virgiilden sonra 3,4 basamak atanan sinifi belirleyici olmaktadir.

Ornegin geri doniis istegi sorusuna “hayir”, kentlilik hissi sorusuna “hayir”, ayrilma hissi
sorusuna ‘“hayir”, sahiplenme sorusuna “hayir” yanitin1 veren yani cevap oriintiisii (0,0,0,0)
olan bir bireyin atanacagi sinifin tespit edilmesinde 6nce bilesik sinif olasiliklar1 bulunur. Bu

cevap Orlintiisii i¢in hesaplanan sinif olasililar1 su sekildedir:

B P 1 =0.941x0.1347x0.0544 % 0.2297=0.001
rin St 5=0.5478%0.8276x0.6181x0.7869=0.2205

Bu olasiliklardan yola ¢ikarak (0,0,0,0) cevap oriintiisiinii veren bir bireyin birinci veya ikinci

sinifa ait olmasi olasiligi su sekilde hesaplanir:

7Z_ABCDX’= 0.001 —
T 0.001+0.2205

. 0.2205
gABCby __ PEEPY (.99
222 0.001+0.2205
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Gozlenemeyen siiflara atanma olasililar1 hesaplandiginda atanma kurali geregi bireyler
modal siniflara atanmaktadir. Bu sebeple (0,0,0,0) cevap oOriintiisiine sahip olan bireyler ikinci
smifa yani kendini kente ait hissetmeyenler sinifina atanmistir. Latent Gold 3.0 ¢iktist ile elde

hesaplanan atanma olasiliklar1 yuvarlamalardan dolay1 farklilik gostermektedir.

Cizelge 3.7°de ise smiflandirma istatistikleri yer almaktadir. Buna gore siniflandirma hatasi
%6 olarak bulunmustur. Dogru atama yiizdesi ise %94 tiir. indirgeme hatas1, Entropi R* ve R
degerleri ise gozlenebilen degiskenler {izerinden gozlenemeyen siniflara ait olmanin ne kadar
iyi tahmin edilebilecegini gostermektedir. Bu degerlerin 1’e yakin olmasi daha iyi tahminleri
gostermektedir. Siniflandirma log-benzerlik degeri ise gézlemlerin hangi siniflarda yer aldigi
bilindigi takdirde hesaplanan log-benzerlik degeridir. AWE degeri ise BIC benzeyen fakat

siiflandirma performansini da dikkate alan bir model karsilastirma 6l¢iitiidiir.

Cizelge 3.7 Siniflandirma istatistikleri

Istatistik

Smiflandirma hatasi ~0.0681
Indirgeme hatasi()) 0.6186
Entropi R’ 0.6696
R’ 0692
Siniflandirma log-benzerlik -2642.3
AWE 5440.82

Cizelge 3.8’de ise modele ait iki degiskenli model artiklar1 bulunmaktadir. Burada
degiskenlerin ikili kombinasyonlarindan elde edilen artiklarin 1’den biiyiik olmadiklar1 ve bu

durumda modelin uygun oldugu goriilmektedir.

Cizelge 3.8 iki gdzlenemeyen simif model artiklari

‘Geri Doniis  Kentlilik  Ayrilma

Istedsi ~ Hissi  Istegi
Geri Doniis Istegi -

Kentlilik Hissi 03731 - ;

Ayrilma Istegi 0.5181 00179 -
Sahiplenme 0.0833 0.7318 0.3749

Gozlenemeyen smif analizi ile ilgili Latent Gold 3.0 programi ile yapilan ¢éziimden sonra

analizin ¢ozlimiinde ilk olarak kullanilan ve Clogg tarafindan gelistirilen MLLSA(Maximum-
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Likelihood Latent Structure Analysis) programi ile iki gozlenemeyen sinif analizine ait

sonuclar elde edilmistir.

Cizelge 3.9 iki gdzlenemeyen sinif tahmin edilen frekanslar

Geliisgg?ﬁs Kgliilsi:ik Aiys I::gila Sahiplenme Gozlenen ]E(;Iillz:ln Standart

7 7 Frekans Frekans Artiklar
Hayir Hayir Hayir Hayir 48 53,539 -0,757
Hayir Hayir Hayir Evet 24 19,771 | 0,951
Hayir Hayir Evet ~ Hayrr 72 61,753 1,304
Mayw  Haywr  Evet  Evet 103 108388 -0,518
Hayir Evet Haywr ~ Haymr 16 21,777 -1,238
Hayir Evet | Hayr Evet 40 39,750 0,040
Hayir Evet Evet Hayir 197 197,661 -0,047
Hayr ~  Evet  Evet Evet 645 642361 0,104
Evet Hayrr ~ Hayir Hayir 49 42,892 0,933
Evet  Haywr  Hayr  Bvet 8 11048 -1142
Evet  Hayr  Evet  Hayr = 24 28298  -0,808
Evet _Hayrr Evet Evet 12 13,411 -0,385
Evet Evet Hayir Hayir 11 9,601 0,452
Evet  Evet  Hayr  Evet 8 4723 1508
Evet Evet Evet - Hayrr 16 17,480 -0,354
Evet Evet Evet Evet 42 41,648 0,055

Gozlenemeyen sinif analizi sonrasinda tahmin edilen frekanslara ve modelden elde edilen

standart artiklara iliskin sonuglar Cizelge 3.9°da yer almaktadir.

Cizelge 3.10 MLLSA iki gozlenemeyen sinif modeli

Orneklem biiyiikliigii 1315
Tahmin edilen parametre sayisi 9
Serbestlik derecesi 6
G’ 10359
x? 10.627
Farkhlk indeksi 0.0217
Dogru atama oram 0.93
Indirgeme hatasi()) 0.6163
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MLLSA ve Latent Gold 3.0 programlar1 ile c¢oziimlerden elde edilen sonuglar
karsilagtirildiginda sonuglarin benzer oldugu goriilmektedir. Latent Gold programi farklilik
indeksi hesaplamasin1 yapmazken, bu deger MLLSA programinda elde edilmistir. Bu
indeksin 0’a yakin olan degerleri model uyumunun yiiksek oldugunu gostermektedir. Ayrica,
bu indekse gore modelin daha uyumlu olmasi i¢in bagka bir hiicrede olmasi gereken gézlem
oran1 %?2’dir. Latent Gold 3.0 programi yanlis siniflandirma oranini verirken MLLSA
programi dogru atama oranini vermektedir. Buna gore dogru atama oran1 %93 tiir. Indirgeme

hatasi her iki programda da birbirine ¢ok yakin degerler olarak elde edilmistir.

Cizelge 3.11 MLLSA iki gozlenemeyen sinif modeli parametre tahminleri

Gozlenemeyen Siiflar
Gozlencbilen | Kategoriler 1. Simf 2. Simif
Degiskenler g ) )
e e Hayir 0.9406% 0.5446%
Geri Doniis Istegi 5
Evet - 0.0594  0.4554
o  Hayirr 0.1356 0.8325%
Kentllllk HlSSl e
Evet ~ 0.86441  0.1675
.. Hayir ~0.0549 0.6229+
Ayrilma Istegi
Evet 0.9451% 0.3771
. Hayir 0.2304 0.7909+
Sahiplenme
Evet -~ 0.7696% 0.2091
Gozlenemeyen Sinif Olasihiklan 0.82 0.18

Cizelge 3.11 incelendiginde gozlenemeyen siif olasiliklart Latent Gold 3.0 programinda
oldugu gibi 0.82 ve 0.18 olan iki sinif elde edilmistir. Cizelge 3.11°de gdzlenebilen
degiskenlerin gézlenemeyen siniflarda yer alan agirlikli kategoriler ¥ isareti ile belirtilmistir.
Siniflarda agirlikli olarak yer alan kategoriler elde dilen diger sonuglarla ondalikli basamaklar
seviyesinde farklilik gdstermektedir. Buda programlarin kullandiklar1 = ¢6ziimleme

yontemlerinden kaynaklanmaktadir.
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Cizelge 3.12 MLLSA gozlemlerin siniflara atanmasi

D(i;ifll;iis Ken.tli!ik AyrllTa Sahiplenme Atanan ktﬁﬁllilf: jtas::rig
Istegi Hissi Istegi Sumf - Olasih@1  Olasihd
Hayir Hayir Hayir Hayir 2 0.04 0.96
Hayir Hayir Hayir Evet 2 0.31 0.69
Hayir Hayir Evet Hayir 2 0.50 0.50%*
Hayir Hayir Evet Evet 1 0.92 0.08
Hayir Evet Hayir Hayir 1 0.52 | 0.48
Hayir Evet ~  Hayrr Evet 1 0.93 0.07
Hayir Evet Evet Hayir 1 0.96 0.04
Hayir Evet Evet Evet 1 0.99 0.01
Evet Hayir Hayir Hayir 2 0.01 0.99
Evet Hayir Hayir Evet 2 0.04 | 0.96
Evet Hayir Evet Hayir 2 0.07 0.93
Evet Hayir Evet Evet 2 049 051
Evet Evet Hayir Hayir 2 0.08 0.92
Evet Evet Hayir Evet 1 - 051 0.49
Evet Evet Evet Hayir 1 0.70 | 0.30
Evet Evet Evet Evet 1 0.96 0.04

*Virgiilden sonra 3,4 basamak atanan sinifi belirleyici olmaktadir.

Cevap oriintiilerinin atandig1 smiflar incelendiginde ise 14. cevap Oriintiisii hari¢ diger cevap
oriintiilerini atamada programlarin ayni1 sonuglar1 verdikleri goriilmektedir. iki farkl
programla yapilan iki smifli gdézlenemeyen model sonunda bireylerin goézlenebilen
degiskenlere verdikleri cevaplara gore kendini kente ait hisseden ve hissetmeyen olarak iki

sinifa ayrilmalari saglanmigtir.
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3.5 Gozlenemeyen Siniflara Gore Farklihk Analizi

Bu boliimde gozlenemeyen sinif analizi sonunda elde edilen kendini kente ait hisseden ve
hissetmeyen siniflarda yer alan bireylerin demografik Ozelliklerine ve anket formunda yer

alan bazi secilmis sorulara gore farklilik gosterip gdstermedikleri incelenmistir.

Cizelge 3.13 Gozlenemeyen siniflara gore ilgeler

Gozlenemeyen Simiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
hisseden hissetmeyen
. Frekans 465 107 572
Osmangazi -
Yiizde 43.9% 41.8% 43.5%
Frekans
Yildirnm - 463 104 207
Yiizde 43.7% 40.6% 43.1%
Frekans
Niliifer N 131 s 176
Yiizde 12.4% 17.6% 13.4%
Frekans 1059 256 1315
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare= 4.848 s.d=2 p degeri=0.089

Kendini kente ait hissedenlerle hissetmeyenlerin yasadiklar ilgelere gore farklilik gosterip
gostermedigi incelendiginde ilgelere gore kente aidiyet agisindan istatistiksel olarak anlamli
bir farklilik olmadigi goriilmektedir(p>0.05). Kentin merkezi, yerlesim alanlarini olusturan bu
ti¢ ilce, sakinleri itibartyla bir birlerine yakin dl¢iilerde kentlilik degerleri tasimaktadirlar. Bir
baska ifadeyle kentin doniistiiriicii giicli, etkisini her ti¢ ilgede de benzer sekilde

hissettirmektedir denilebilir.
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Cizelge 3.14 Gozlenemeyen siniflara gore hayat tarzindaki degisim

f Gozlenemeyen Siiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
hisseden hissetmeyen
Frekans 529 97 626
Evet
Yiizde 51.2% 38.6% 48.8%
- Frekans 188 45 233
Kismen
Yiizde 18.2% 17.9% 18.1%
Frekans 316 109 425
Hayir
Yiizde 30.6% 43.4% 33.1%
Frekans 1033 251 1284
Yizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare= 16.598 s.d=2 p degeri=0.000

Gortisiilen bireylere Bursa’ya geldikten sonra hayat tarzlarinda bir degisiklik olup olmadigi
soruldugunda elde edilen gdzlenemeyen siniflara gore goriisiilen bireylerin Bursa’ya geldikten
sonra hayat tarzlarinda degisim olup olmadigi ile ilgili olarak goriigleri agisindan istatistiksel
olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait
hissedenlerin %51.2°si hayat tarzinda bir degisiklik oldugunu belirtirken bu oranin kendini
kente ait hissetmeyenlerde %38.6 oldugu goriilmektedir. Bu anlamli farklilik kendini kente ait
hissedenlerin 6nemli Olciide kentsel degerlere agik bir hayat tarzin1 benimseme egilimi iginde
olduklarini ve bu siirecte de kentin dontistiiriicii giicliniin etkisiyle belli toplumsal ve kentsel
degisimler yasadiklarin1 gostermektedir. Diger kesim ise kente ve kentsel degerlere kapali bir
tavr1 benimseyerek kentten daha az etkilenme ve kendilerine ait, kaynak yerlesim yerlerinden
tagidiklar1 degerleri yasama ve yasatma yolunu tercih etmislerdir. Kente karsi bu iki farkl
tutum, sonug olarak hayat tarzlarinin degismis olmasi ya da olmamasi seklinde tezahiir etmis

bulunmaktadir.
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Cizelge 3.15 Gozlenemeyen siniflara gore konusma/sivede degisim

 Gozlenemeyen Simflar
Kendini Kendini Toplam
~ kente ait  Kente ait
__hisseden  hissetmeyen

Frekans 380 62 444
Evet i - : i f
Yizde  37.1%  247%  34.7%
. Frekans 209 51 260
Biraz —
___________ Yiizde 203% = 20.3% 20.3%
Frekans 439 138 577
Hayw |
Yizde  426% @ 55.0% @ 45.0%
Frekans 1030 251 1281
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare= 15.777 s.d=2 p degeri=0.000

Goriisiilen bireylere Bursa’ya geldikten sonra sivelerinde/konusma tarzlarinda bir degisiklik
olup olmadigi soruldugunda elde edilen gozlenemeyen siniflara gore goriisiilen bireylerin
Bursa’ya geldikten sonra sivelerinde/konusma tarzlarinda degisim olup olmadigi ile ilgili
olarak goriisleri agisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05).
Buna gore kendini kente ait hissedenlerin %37.1°1 konusma tarzi/sivesinde bir degisiklik
oldugunu belirtirken bu oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %24.7 oldugu
goriilmektedir. Kente acikligin en belirgin unsularindan birinin kentliyle girilen iletisim
stireglerinde kullanilan dil oldugu aciktir. Dilin bir anlatma, anlama ve anlamlandirma araci
olarak iletisim siireclerinde kentlilik algisina yansitacagi imajlarin etkisi biiyliktiir. Bu
bakimdan kentte en dnce degismesi beklenen unsurlardan birinin dile ait sive olmasi beklenir.
Bu baglamda, kendini kente ait hissedenlerin sive degisiminde daha hizli bir siireg

yasadiklarini, digerlerinin ise buna direndiklerini sdylemek miimkiindiir.
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Cizelge 3.16 Gozlenemeyen siniflara gore deger yargilarinda degisim

f Gozlenemeyen Simiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
: hisseden hissetmeyen
Frekans
Evet L 307 58 365
Yiizde 29.9% 23.1% 28.6%
. ‘Frekans 145 27 172
Biraz S
Yiizde 1419, 108% @ 13.5%
Frekans 574 166 740
Hayir _—
 Yiizde 55.9% 66.1% 57.9%
 Frekans 1026 251 1277
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare= 8.596 s.d=2 p degeri=0.014

Gortisiilen bireylere Bursa’ya geldikten sonra deger yargilarinda bir degisiklik olup olmadig:
soruldugunda elde edilen gdzlenemeyen siniflara gore goriisiilen bireylerin Bursa’ya geldikten
sonra deger yargilarinda degisim olup olmadigi ile ilgili olarak goriisleri agisindan istatistiksel
olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait
hissedenlerin %55.9°u deger yargilarinda bir degisim olmadigini belirtirken bu oranin kendini
kente ait hissetmeyenlerde %66.1 oldugu goriilmektedir. Kendini kente ait hissetme
durumunu bir yoniiyle bireyin evvelinden beri belli bir kent hayat1 yasayagelmesiyle birlikte
diisinmek de gerekir. Ulke kentleri birbirlerinin hem gd¢ alicilart hem de gd¢ vericileri
oldugu icin, bir kisim insanlar bir kente, bir baska kent merkezinden go¢ etmis
olabilmektedirler. Bu durumda kentsel degerlerin degismesi degil pekismesi s6z konusu
olmaktadir. Yukaridaki verileri bu baglamda degerlendirmek miimkiindiir. Kendilerini kente
ait hissedenlerin deger yargilarindaki degisimin digerlerine gore diisiik olmasinin bdylesi bir
nedeni olabilir ki, onlarin deger yargilarin1 olusturan degerler sistemi en bastan bir kentsel
zemine oturmus durumdadir. Kendilerini kente ait hissetmeyenlerin, bu hissetmeme siirecinde
bile belli degerlerin edinilmemesi durumunda kentsel hayatin kiyisinda kalma ve kiiltiirel
dislanmislik tehlikesine karsi bir arag olarak, de§er yargisi olusturmada, ig¢inde yasanilan

kentin ait oldugu degerler sistemini esas alma yolunu daha saglikli bulduklar1 sdylenebilir.
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Cizelge 3.17 Gozlenemeyen siniflara gére memleket/kdye gidildiginde Bursa’y1 6zleme

f Gozlenemeyen Simiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
: hisseden hissetmeyen
Frekans 403 74 477
Evet —
Yiizde 63.4% 37.9% 57.4%
Frekans 172 97 269
Hayir S
Yiizde  270% @ 497%  324%
Frekans 61 : 24 85
Bazen _— ;
 Yiizde 9.6% 12.3% 10.2%
 Frekans 636 195 831
 Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare= 41.628 s.d=2 p degeri=0.000

Gortisiilen bireylere memleketlerine/kdylerine gittiklerinde Bursa’yr 6zleyip 6zlemedikleri

soruldugunda elde edilen go6zlenemeyen smiflara gore  goriisiilen bireylerin
memleketlerine/kdylerine gittiklerinde Bursa’y1r 6zleyip oOzlemedikleri ile ilgili olarak
goriisleri agisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna
gore kendini kente ait hissedenlerin %63.4’1i Bursa’y1 6zledigini belirtirken bu oranin kendini
kente ait hissetmeyenlerde %37.9 oldugu goriilmektedir. Kentsel aidiyetin olugsmasi ve
bireylerin kendilerini belli bir mekana/kente ait hissetmeleri o kentte yasanan kentlesme
siireclerinin hiz1 ve etkisi ile ilgilidir. Kentlerin insanlar1 doniistiiriicii etkilerinin 6nemli
Olciide onlarin aidiyet duygularim1 da insa edici ve pekistirici etkisi oldugu sdylenebilir.
Memleketlerine gittiklerinde Bursa’yr 6zlemelerinin Bursalilik iist kimliginde pekisen bir
aidiyet duygusuyla ilgisi vardir. Kentsel biitiinlesmenin kolaylastirici unsurlarindan biri de
daha 6nce yasanan yerin kentselligidir. Bagska yerlesim alanlarindan gelmis olanlardan bazilari
eger bir kent merkezinden gelmislerse Bursa’daki kentsel biitiinlesme ve aidiyet pekismesi
daha hizli ve kolay olmustur. Bu gruptaki deneklerin, asil memleketleri de kent olmasina
ragmen Bursa’y1 6zliiyor olmalar ise daha manidardir. Yani Bursa onlar iizerinde daha basat

bir etki olusturmustur.
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Cizelge 3.18 Gozlenemeyen siniflara gore aileden vefat edenlerin defnedildikleri yerler

Gozlenemeyen Siiflar

Kendini kente Kendm.l kente Toplam
el ps ait
ait hisseden .
hissetmeyen
Bursa'ya Frekans g7 129 976
defnederiz Yiizde 80.5% | 524%  752%
Memleketimize ~ Frekans 205 117 322
defnederiz Yiizde 1950  47.6%  248%
‘Frekans 1052 246 1298
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare= 84.628 s.d=1 p degeri=0.000

Gortgiilen bireylere ailelerinden o6lenleri defnettikleri yerler soruldugunda elde edilen
gozlenemeyen smiflara gore goriisiilen bireylerin ailelerinden Olen bireyleri defnettikleri
yerler agisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore
kendini kente ait hissedenlerin %80.5’1 ailelerinden 6len bireyleri Bursa’ya defnettigini
belirtirken bu oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %52.4 oldugu goriilmektedir. Mekan
ve insan iligkisinin sonsuzluk algisi ¢ercevesinde degerlendirildigi 6liim ve defin olaylarinda,
insanlar1 sarmalayan anlam evrenleri ve degerleri onlara ebediyeti nerede kucaklayacaklarini
da disiindiirtmektedir. Sonsuzluga acgilan mekanin saptanmasinda belirleyici unsurlardan
birinin de kentsel aidiyet duygusu oldugu anlasilmaktadir. Oyle ki, insanlar &liilerini bile,
kendilerini ait hissetmedikleri bir mekana defnedememektedirler.

Cizelge 3.19 Gozlenemeyen siniflara gore ailelerin ¢ocuklarinin kendilerini Bursali olarak
tanimlamalar1 konusundaki diisiinceleri

Gozlenemeyen Simiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
~ hisseden hissetmeyen
Bursali olarak Frekans 625 : 78 703
tammmlamalarini - ‘
isterim Yuzde  72.4%  32.6%  63.8%
Memleketimizle Frekans 233 6] 399
tanimlamalarim isterim Yiizde 27.6% 67.4% 36.2%
Frekans 863 239 1102
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=128.268 s.d=1 p degeri=0.000
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Goriigiilen bireylere c¢ocuklarinin kendilerini Bursali m1 yoksa kendi memleketleri ile mi
tanimlamalarini istedikleri soruldugunda elde edilen gézlenemeyen siniflara goére goriisler
acisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore
kendini kente ait hissedenlerin %72.4’i ¢ocuklarinin kendilerini Bursali olarak
tanimlamalarini belirttikleri goriiliirken bu oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %32.6
oldugu goriilmektedir. Ailelerin cocuklarin kimlik ve kisiliklerinin olusumu {izerindeki
etkileri aciktir. Olusturulan kimligin yerlesik kiiltiiriin aidiyet kodlarini tasidigi da agiktir. Bu
anlamda, ailelerin ¢ocuklarinin kendilerini tanimlarken kullanacaklar1 aidiyet parametrelerine
etki etmek isteyecekleri Ongoriilebilir. Aidiyeti mekansal diizeyde kurgularken mekani
kusatan kiiltiir ve degerlerin ¢ocuklar araciligi ile siirdiiriilecegi ve yasatilacag diisiincesinden
hareketle, kendilerini Bursa’ya ait hissetmeyenler cocuklarinin kimligi iizerinde kaynak
yerlesim yerlerinin etkin olmasini istemektedirler. Bursa’y1 kendi kenti olarak goéren ailelerin
ise kendim-kentim 6zdesligini kurduklar1 ve bu 6zdesligin kendi ¢ocuklari tarafindan da
benimsenmesi gerektigini diisiindiiklerini sdyleyebiliriz. Bu grup, aidiyetin tevariise ve

temsile donilismesini de arzulamaktadir.

Cizelge 3.20 Gozlenemeyen siniflara gore Bursa’ya yasamaktan duyulan mutluluk

Gozlenemeyen
Smiflar - Toplam
Kendini Kendini
kente ait kente ait
7 hisseden _ hissetmeyen
Frekans ;
Hi¢ mutlu degilim 9 18 5 27
Yiizde 9% 70%  2.1%
Frekans :
Mutlu degilim : N 18 15 33
Yiizde 179,  59% 2.5%
Ne mutluyumne ~ Frekans g 93 179
mutledegilim — yigde  g19%  365%  13.7%
Frekans
Mutluyum , 708 114 f 822
Yizde  67.0% 44.7% 62.7%
Frekans
Cok mutluyum — 222 15 ; 230
Yiizde 2739 59%  19.1%
Frekans 1056 255 1311
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=218.589 s.d=4 p degeri=0.000
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Goriigiilen bireylere Bursa’da yasamaktan mutlu olup olmadiklar1 soruldugunda elde edilen
gbzlenemeyen siniflara gére Bursa’da yasamaktan duyulan mutluluga gore istatistiksel olarak
anlaml farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait hissedenlerin
toplam %89.3’ilinlin Bursa’da yasamaktan mutlu veya ¢ok mutlu oldugu goriiliirken bu oranin
kendini kente ait hissetmeyenlerde %50.6 oldugu goriilmektedir. Kendilerini Bursa’ya ait
hissedenlerin yasadiklar1 aidiyet duygusunu mutluluga doniistiirdiikleri anlagilmaktadir.
Aidiyetin mutlulugu besleyen bir unsur olarak gliven temelinde olusan tevariis ve malik/sahip
olma iliskisiyle de ilgisi vardir. Bireyler kendilerini Bursa’ya ait hissederken ayn1 zamanda
Bursa’y1 bir zaman mekan olarak tevariis ettiklerinin ve ona malik/sahip olduklarmin da
bilincindedirler. Mutlulugu bu duygularin ortaya c¢ikardigi soylenebilir. Yani, kendini bir
kente ait hissetme sadece bir ait olma iliskisine degil ayn1 zamanda ona malik/sahip olma
iligkisine de isaret etmektedir. Sahip olunan degerin ortaya ¢ikardigi olgu ise mutluluk

olmaktadir.

Cizelge 3.21 Gozlenemeyen siniflara gére Bursa’ya duyulan sevgi

Gozlenemeyen Simiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait  kente ait

hisseden  hissetmeyen
Frekans 5 15 20
Hi¢ sevmiyorum -
Yiizde 5% 5.9% 1.5%
Frekans 13 18 31
Sevmiyorum - :
Yiuzde 1.2% 7.1% 2.4%
Ne seviyorum ne Frekans 41 69 110
sevmiyorum Yiizde 3.9% 27.1% 8.4%
) Frekans 683 133 816
Seviyorum . ,
Yiizde 64.7% 522% - 62.2%
: Frekans 314 20 334
Cok seviyorum N
Yiizde 29.7% 7.8% 25.5%
.Frekans | 1056 255 1311
Yiizde  100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=244.195 s.d=4 p degeri=0.000

Gortisgiilen bireylere Bursa’y1 sevip sevmedikleri soruldugunda elde edilen gozlenemeyen
siiflara gore Bursa’y1 sevip sevmeme agisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu
goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait hissedenlerin toplam %94.4’{iniin

Bursa’y1 sevdigi veya ¢ok sevdigi goriiliirken bu oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde
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%60 oldugu goriilmektedir. Kendini kente ait hissetmeyenlerde Bursa’y1 ne sevdigini, ne
sevmedigini belirtenlerin oranmin %?27.1 oldugu goriilirken bu oranin kendini kente ait
hissedenlerde %3.9 oldugu goriilmektedir. Sevme duygusu diger duygular gibi 6ziinde
rasyonel bir olgu degildir. Ancak, irrasyonalite somut karsiligt olmamay1 ya da nesnel
gercekligi ve olgusal tutarlilign olmamayr da gerektirmemektedir. Oyle ki, kendilerini kente
ait hissedenlerin aidiyet duygularinin bir kent ve o kenti kusatan ve ayn1 zamanda o kent
tarafindan olusturulan degerlere karsilik gelmektedir. Kentsel aidiyet tek yonlii bir iligki degil,
iki ya da daha ¢ok yonlii bir iliskidir. Bu baglamda kendini bir kente ait hissetme siirecinde
girilen iligki/ler kendim-kentim 6zdesligi ekseninde bir yoniiyle kendine ait olma ve malik
oldugu seyler iizerinden kendini sevme iligkisidir de. Kentsel aidiyet en temelde bunu

kazandirmaktadir denilebilir.

Cizelge 3.22 Gozlenemeyen siniflara gore kentte yasayan herkesin kentli olarak goriilmesi

Gézlenemeyen Simiflar

~ Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
~ hisseden hissetmeyen

Frekans 429 57 486
Evet - |

Yizde  405%  223% 37.0%

Frekans 630 199 829
Hayir T

Yiizde 5959 77.7% - 63.0%

Frekans 1059 256 1315

Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=29.453 s.d=1 p degeri=0.000

Gortisiilen bireylere kentte yasayan herkesin kentli olarak tanimlanmasina iligkin gortisleri
soruldugunda elde edilen gozlenemeyen siniflara gore kentlilik tanimi goriisleri agisindan
istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente
ait hissedenlerin %59.5’1 Bursa’da yasayan herkesin kentli olarak tanimlanamayacagini
belirtirken bu oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %77.7 oldugu goriilmektedir.
Buradaki anlamli farkliligin bilissel degerlendirmeler neticesinde ortaya ¢iktigi sdylenebilir.
Bireyin ben algisinin kentsel degerler icinde toplumsal bene doniismesi, bireyin biligsel
degerlendirmelerinde diger kent sakinlerinin kentli degerleri ne kadar edinmis olduklari
hususlarinda saglam Olciitler vermektedir. Bireyin kente getirdigi degerleri siirdiirme
aliskanliklar ile kentte edindigi degerler ve kentli davraniglar arasindaki farklar bu bireyin
kentliliginin niteligini ve niceligini daha bir goriiniir kilar. Kendilerini kente ait hissedenlerin

kendilerini ve baskalarim1 degerlendirirken temel hareket noktalar1 kentsel degerler
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cercevesinde olusan ben algilaridir. Etraflarinda goriintirlik kazanmis kentli davraniglarin
gorece azligr onlarin kentteki kentlilerin —yiiksek derecede kentli davranis sergileyenlerin-
azlig1 yoniinde kanaat belirtmelerine sebep olmaktadir.

Cizelge 3.23 Gozlenemeyen siniflara gore mahalle veya semt gilizellestirme dernegi kurulsa
ilye olma durumu

- Gozlenemeyen Siniflar

 Kendini  Kendini  Toplam
~ Kkente ait  Kente ait
~ hisseden hissetmeyen

Frekans 97 132 829
Evet — -

Yiizde  66.1% @ 51.6%  63.2%

Frekans 358 124 482
Hayir —

| Yiizde 33.9%  48.4% 36.8%

Frekans 1055 256 1311

Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=18.641 s.d=1 p degeri=0.000

Goriigiilen bireylere mahallelerinde veya semtlerinde giizellestirme dernegi kurulsa iiye olup
olmayacaklar1 soruldugunda elde edilen gozlenemeyen siniflara goére dernege iliye olmaya
yonelik goriisler acisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05).
Buna gore kendini kente ait hissedenlerin %66.1°1 boyle bir dernek kurulsa iiye olacagin
belirtirken bu oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %51.6 oldugu goriilmektedir. Kentsel
aidiyetin en belirgin yansima alanlarindan biri kenti sahiplenme ve koruma iligkilerinin
yansidigi sivil toplum kuruluslaridir. Kente dair giizellestirme calismalarinin bireyin en ¢ok
sahiplenecegi ve koruma duygusu i¢inde olacagi mahalle ve semt dl¢eginde ortaya ¢ikmasi
beklenen en dogal siiregtir denilebilir. Bu ragmen kendilerini kente ait hissetmeyenlerin
farklilagmalar1 en temelde aidiyet sorunlarinin kenti mahalle 6l¢eginde bile sahiplenmeye
engel olmaktadir. Elde edilen veriler kentsel aidiyetin oturulan mekanlarin yasanabilir

mekanlar kilinmasina etkisinin en ¢arpict 6rnegini sunmaktadirlar.
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| Gozlenemeyen Siiflar

Kendini Kendini Toplam
Kkente ait kente ait
hisseden hissetmeyen
Frekans
18- 24 ki 191 65 256
Yizde 18.0% 25.4% 19.5%
Frekans
5534 ! 260 77 337
Yiizde 24.6% 30.1% 25.6%
Frekans
Yiizde 21.6% 22.7% 21.8%
Frekans
4554 " 205 31 236
Yiizde 19.4% 12.1% 17.9%
Frekans
5564 o 120 20 140
Yuzde 11.3% 7.8% 10.6%
Frekans
65 ve usti _— 24 > 29
Yuzde 5.1% 2.0% 4.5%
Frekans 1059 256 1315
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=21.268 s.d=5 p degeri=0.001

Goriigiilen bireylerin gézlenemeyen siniflara gore yaslari agisindan istatistiksel olarak anlamli

farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait hissedenlerin %18’1 18-

24 yas grubunda bulunurken ayni oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %25.4 oldugu

goriilmektedir.
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Cizelge 3.25 Gozlenemeyen siniflara gore cinsiyet

Gozlenemeyen Siniflar

~ Kendini kente Kendini kente  10Plam
ait hisseden  ait hissetmeyen

Frekans 510 ’ 107 617
Bayan "
Yiizde 48.2% 41.8% 46.9%
Frekans 549 149 698
Yiizde ] 51.8% . 58.2% - 53.1%
Frekans 1059 256 1315
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=3.350 s.d=1 p degeri=0.067

Goriisiilen bireylerin gozlenemeyen siniflara gore cinsiyetleri agisindan istatistiksel olarak
anlamli farklilik olmadigi goriilmektedir(p>0.05). Buna gore kendini kente ait hissedenlerin

%48.2’s1 bayanken aymi oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %41.8 oldugu

goriilmektedir.
Cizelge 3.26 Gozlenemeyen siniflara gore egitim durumu
Gozlenemeyen Siniflar
Kendini @ Kendini Toplam
kente ait kente ait
hisseden  hissetmeyen
Frekans
Yizde 729  39%  6.5%
. Frekans '
Ilkokul mezunu 471 21 262
Yiizde  445% - 355% - 42.7%
ilkogretim- Frekans 169 44 213
ortackul mezunu  yiizde 16.0% 172%  162%
. Frekans 763 83 346
Yizde  248%  324%  263%
Universite Frekans g0 28 108
mezunut... Yizde  76%  109%  82%
Frekans 1059 256 1315
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=14.793 s.d=4 p degeri=0.005
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Goriigiilen bireylerin gozlenemeyen smiflara gére egitimleri agisindan istatistiksel olarak
anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait hissedenlerin
%51.7’si ilkokul mezunu veya alti egitim diizeyine sahipken Universite mezunlarinimn %7.6

oldugu aymi oranlarin kendini kente ait hissetmeyenlerde %39.4 ve %10.9 oldugu

goriilmektedir.
Cizelge 3.27 Gozlenemeyen siniflara gore medeni durumu
Gozlenemeyen Simiflar
- Toplam
Kendini kente Kendm.l kente
. ait
ait hisseden .
7 hissetmeyen
) Frekans 761 168 929
Evli -
| Yiizde 71.9% 65.6% 70.6%
Frekans
Bekar ) 232 81 313
Yuzde 21.9% 31.6% 23.8%
Frekans
Dul - > > >
Yiizde 5.1% 2.0% 4.5%
Frekans 12 2 14
Bosanmis -
Yiizde 1.1% .8% 1.1%
Frekans 1059 256 1315
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=14.128 s.d=3 p degeri=0.003

Goriigiilen bireylerin gézlenemeyen siiflara gore medeni durumlar1 agisindan istatistiksel
olarak anlamli farklilik oldugu goriilmektedir(p<0.05). Buna gore kendini kente ait
hissedenlerin %21.9’u bekarken ayni oranin kendini kente ait hissetmeyenlerde %31.6 oldugu

goriilmektedir.
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Cizelge 3.28 Gozlenemeyen siniflara gore gelir

Gozlenemeyen Siniflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
: hisseden  hissetmeyen
Alt gelir grubu Frekans 308 g8 486
(600 YTL vealt)  vyiizde 3760, = 345%  37.0%
Orta gelir grubu Frekans : 537 : 133 670
(601 YTL-1.600 YTL) yiizde 5080 = 522% = 51.0%
Ust gelir grubu Frekans 123 34 157
(LOLYTLustd)  yiizde  116%  133%  12.0%
Frekans 1058 255 1313
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=1.116 s.d=2 p degeri=0.572
Gortsiilen bireylerin gézlenemeyen siniflara gore gelir durumlart agisindan istatistiksel olarak
anlamli farklilik bulunmamaktadir(p>0.05). Buna gore kendini kente ait hissedenlerin

%37.6’s1 alt gelir, %50.8°1 orta gelir, %11.6°s1 iist gelir grubunda iken ayni oranlarin kendini

kente ait hissetmeyenlerde %34.5, %52.2 ve %13.3 oldugu goriilmektedir.
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Cizelge 3.29 Gozlenemeyen siniflara gore toplumdaki refah diizeyi konusundaki goriisler

Gozlenemeyen Siiflar

Kendini Kendini Toplam
kente ait kente ait
: hisseden  hissetmeyen
Frekans
Cok kotii — > 19 70
Yizde  49%  74%  54%
Frekans
Katii ! 152 45 197
Yizde 1459  17.6% @ 15.1%
Frekans :
Yizde  4949%  49.6%  49.4%
iyi Frekans o8 59 347
Yiizde  275%  23.0%  266%
Frekans
Cok iyi = B
Yizde  37%  23%  3.5%
Frekans 1047 25 1303
Yiizde 100.0% 100.0% 100.0%

Ki-kare=6.441 s.d=4 p degeri=0.169
Gortisiilen bireylerin gozlenemeyen siniflara gore kendilerini toplumdaki refah diizeyinde
gordiikleri yer acisindan istatistiksel olarak anlamli farklilik bulunmamaktadir(p>0.05). Buna
gore kendini kente ait hissedenlerin ve kendini kente ait hissetmeyenlerin verdikleri

cevaplarin dagilimlarinin birbirlerine yakin olduklar1 gériilmektedir.
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4. SONUCLAR

Calismamizda Bursa Metropol alanda yasayan insanlar gozlenebilen degiskenler {izerinden
kendilerini kente ait hissetmelerine gore smiflandirilmalart i¢in  gézlenemeyen sinif
analizinden faydalanilmigtir. Uygulamada bagimsizlik modelinden baglayarak 4
gbzlenemeyen sinifa kadar olan modeller denenmis ve iki gézlenemeyen sinif modeli veri seti

icin uygun olarak elde edilmistir.

Bursa Metropol alanda yasayan bireyler siniflara ayrilirken modelde gozlenebilen degiskenler
olarak geri doniis istegi, kentlilik hissi, ayrilma istegi sahiplenme olarak adlandirilan dikotom

degiskenler kullanilmistir.

Kurulan iki sinifli gézlenemeyen modelde %82’lik ve %18’lik agirliga sahip iki sinif elde
edilmistir. Elde edilen %82’lik agirliga sahip ilk sinifta yer alan gozlenebilen degiskenlerin
agirhikli  kategorileri incelendiginde bu smifta yer alan bireyler daimi olarak
memleketlerine/kdylerine geri donmek istemediklerini, kendilerini Bursali hissettiklerini,
mecbur kalmadik¢a Bursa’dan ayrilmayacaklarini, Bursa’yr bir ev olarak diislindiiklerinde
kendilerini bu evin sahibi olarak diislindiiklerini belirtmislerdir. Olusan gdzlenemeyen sinif
incelendiginde bu bireylerin kendilerini kente ait hisseden grup olduguna karar verilmis ve bu

sinif “kendini kente ait hissedenler” sinifi olarak adlandirilmistir.

%18’1ik agirliga sahip olan ikinci gizli siniftaki bireyler ise memleketlerine/kdylerine geri
donmek istemediklerini, kendilerini Bursali hissetmediklerini, Bursa’dan mecbur kalmasalar
da ayrilabileceklerini, Bursa’y1 bir ev olarak diisiindiiklerinde kendilerini evin sahibi olarak
gormediklerini  belirtmislerdir. Bu smifta yer alan bireylerin kendini kente ait
hissetmeyenlerden olustugu goriilmiis, ve bu simif “kendini kente ait hissetmeyenler” olarak

adlandirilmgtir.

Yapilan bu siiflandirmadan sonra gézlenemeyen siniflarda yer alan bireylerin cesitli kriterler
acisindan farklilik gosterip gostermedigi incelenmistir. Buna gore metropol alanda yasayan
bireylerin kente aidiyet agisindan ii¢ ana semte gore farklilik gostermedigi, kendini kente ait
hissedenlerin Bursa’ya yerlestikten sonra hayat tarzlarinda, konugma/sivede, eger yargilarinda
degisim gecirdiklerine katilma durumlar1 kendini kente ait hissetmeyenlere gore anlamli

farklilik gosterdigi goriilmiistiir.

Kendini kenet ait hisseden ve hissetmeyenler arasin farklilik kriterleri olarak belirlenen diger
maddeler incelendiginde kendini kente ait hissedenlerin, diger gruba gére memleketlerine

gittiklerinde Bursa’y1 6zledikleri, ailelerinden vefat eden olsa Bursa’ya gdmmek isteyecekleri,
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cocuklarmin kendilerini Bursali olarak tanimlamalarini istedikleri, Bursa’da yasamaktan
mutlu olduklar1 ve Bursa’y1 sevdikleri, e mahalle veya semt giizellestirme dernegi kurulsa iiye

olacaklari, sonuglari elde edilmistir.

Demografik 6zellikler agisindan ise kendini kente ait hissedenler ve hissetmeyenler arasinda
istatistiksel olarak anlamli sonuglar bulunmaktadir. Buna gore kente ait hissedenlerin 44 yas
ve Ustli grupta yoZunlastigi goriilmiistiir. Gruplar arasinda cinsiyet agisindan anlamli bir
farklilik bulunmazken, egitim durumu agisindan anlam bir farklilik bulunmaktadir. Kendini
kente ait hissedenlerin egitim durumuna gore dagilimi incelendiginde egitim seviyelerinin
diger gruba gore daha diisiik oldugu goriilmektedir. Toplumda duyulan refah diizeyi ve gelir

gruplarina gore gruplar arasinda istatistiksel olarak anlamli farkliliklar bulunmamaktadir.

Sonug olarak kisilerin kendilerini kent ile biitiinlesmis olarak gérmelerinin kentle ve kentliyle

olan iligkilerinde farklilik yaratabilecegi goriilmiistiir.
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Ek 1 iki simif g6zlenemeyen simf modeli MLLSA sonuclari

1TEST DATA -- BANU ZAFER, Yildiz Teknik Universitesi, 2006 istatistik, ISTANBUL
-TOTAL OF INPUT, AND EXPECTED 1315. 131.
42. 16. 8. 11. 12. 24. 8. 49
645. 197. 40. 16. 103. 72. 24. 48.
OINPUT X'S .2500000 .7500000
OINPUT Y'S

.7500000 .2500000
.9000000 .1000000
.9000000 .1000000
.9500000 .0500000

.1000000
.3000000
.3500000
.7000000

.9000000
.7000000
.6500000
.3000000

OMARGINALS FOR IND MODEL

1 882. 433.
2 1111. 204.
3 975. 340.
4 170. 1145,
OCHI-SQUARE FOR IND MODEL LR= 450.647 PRSN= 1227.262
0X RESTRICTIONS
0Y RESTRICTIONS
ODEVIATION .12303969E-01 ITERATIONS 20
ODEVIATION .19112714E-02 ITERATIONS 40
ODEVIATION .11753811E-03 ITERATIONS 60
ODEVIATION .43571318E-04 ITERATIONS 67
OFIT
4183 1738 465 942 1328 2814 11.83 4345
642.16 198.01 39.97 2156 108.74 61.45 1954 5357
OCELL OBSERVED EXPECTED (STDIZED RESID) (FREEMAN-TUKEY)
1 42. 41.83 ( .03) ( .06)
2 16. 17.38 (-33) (-28)
3 8. 4.65 (155 )  (1.40)
4 11. 9.42 ( 51) ( 56)
5 12. 13.28 (-35) (-29)
6 24. 28.14 (-78) (-76)
7 8. 11.83 (-1.11)  (-1.12)
8 49. 43.45 ( 84) ( .85)
9 645. 642.16 (A1)  ( 12)
10 197.  198.01 (-07) (-05)
11 40. 39.97 (.01) ( .04)
12 16. 21.56 (-1.20)  (-1.22)
13 103.  108.74 (-55) (-53)
14 72. 61.45 (1.35) (1.32)
15 24. 19.54 (1.01) (1.00)
16 48. 53.57 (-76) (-74)
OFINALLR 10.359 PRSN  10.627 INDEX OF DISSIMILARITY  .0217

OFINAL LATENT CLASS PROBABILITIES
.8235423 1764577

OFINAL CONDITIONAL PROBABILITIES

OLATENT CLASS= 1 2 3 4
1. 1. .7696 .2091

1. 2. .2304 .7909

2. 1 .9451 3771

2. 2 .0549 .6229

3. 1 .8644 1675
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3. 2. 1356 .8325
4. 1. .0594 .4554
4 2. .9406 .5446

OASSIGNMENT OF RESPONDENTS TO LATENT CLASS J GIVEN MANIFEST RESPONSE |
OCELL= OBSERVED= EXPECTED= ASSIGN TO CLASS= MODAL P=

1 42. 41.83 2  .9666
2 16. 17.38 2  .6962
3 8. 4.65 2 .5047
4 11. 9.42 1 .9254
5 12. 13.28 1 .5225
6 24. 28.14 1 .9326
7 8. 11.83 1 .9689
8 49. 43.45 1 .9975
9 645. 642.16 2 9974
10 197. 198.01 2 .9681
11 40. 39.97 2 .9310
12 16. 21.56 2 5164
13 103. 108.74 2 9237
14 72. 61.45 1 .5108
15 24. 19.54 1 .7013
16 48. 53.57 1 .9674

OPERCENT CORRECTLY ALLOCATED= 93.23 NUMBER CORRECTLY ALLOCATED= 1225.96
LAMBDA= .6163

NUMBER OF ESTIMATED PARAMETERS= 9 DEGREES OF FREEDOM IF IDENTIFIED= 6

COLUMN RANK= 9 DEGREES OF FREEDOM= 6



Ek 2 Anket formu
1. Bursa’da mi  yasiyorsunuz? Hangi  ilcede
oturuyorsunuz? ) ) )
1. Hayir (ANKETOR DIKKAT:ANKETI
BITIiRiNiZ)

2.Evet 2.1. Hangi ilce:
1. Osmangazi
2. Yildirim
3. Nilifer
(ANKETOR DIiKKAT: BU UC ILCE DISINDA iSE
ANKETI BITIRINiZ)

2. Bursa denince akliniza gelen ilk sey nedir?

3. Ka¢ yildir Bursa’da xaslyorsunqz? (ANKETQR
DIKKAT: BURSA DOGUMLU ISE AILESININ
KAC YILDIR BURSA’DA YASADIGINI SORUNUZ)

4. Su anda oturdugunuz mahalleye tasinmadan once
Bursa’da hangi mahalle ya da kéyde oturuyordunuz?
Son oturdugunuz 3 yeri siralar misiniz?

0. Su anda oturduum mahalleye tasinmadan once
Bursa disinda oturuyordum (ANKETOR DIKKAT:

S.5’E GECINiz)
Mahalle | Koy ilce
1.En son oturdugu
yer
2.Sondan ikinci
oturdugu yer
3.Sondan iiciincii

oturdugu yer

5. Bursa’ya ilk tasindigimz yeri secerken neyi
oncelemistiniz, tasinacaginiz yerin hangi 6zelligini goz
oniine almistimz? (ANKETOR DIKKAT: SIKLARI
OKUMAYINIZ)

Akrabalarima yakin olmasini
Hemgehrilerime yakin olmasini

1
2
3. Ulasiminin rahat olmasini
4

Gelismis bir yer olmasini

6. Aileniz ka¢ kisiden olusmaktadir, bunlardan kagi
Bursa’da dogmustur?

1. Aileniz kag kisiden olugmaktadir: ..................

2. Aile tiyelerinizden kagt Bursa’da
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7. Bursa’da yeni bir yerde yasamak isterseniz Bursa’nin
hangi ilcesinde ve hangi semtinde / mahallesinde oturmak
isterdiniz?

8. Bursa’da ............... ’da oturmak istediginizi soylediniz,
bu yeri secerken oncelikli olarak neye dikkat ettiniz?
(ANKETOR DIKKAT: SIKLARI OKUMAYINIZ)

1. Akrabalarima yakin olmasina
2. Hemsehrilerime yakin olmasina
3. Ulasimmin rahat olmasina

4. Gelismis bir yer olmasina

(ANKETOR DIKKAT: BURSALI OLANLARA
iLCE, MAHALLE YA DA KOYUNU SORUNUZ.)
9.1. Bursa’min hangi ilgesi, mahallesi ya da koyii:

(ANKETOR DIKKAT: ASLEN BURSA’NIN OSMANGAZI,
YILDIRIM VE NIiLUFER iLCELERINDEN OLANLARDA
S.24’E GECINiz)
10. Ailenizden Bursa merkeze ilk 6nce kim geldi?
1. Evin beyi

2. Evin hanim
3. Evinoglu
4. Evin kiz1
5

Evin dedesi

(ANKETOR DIiKKAT: S.11’i ASIL MEMLEKETI BURSA

OLANLARA SORMAYINIZ)

11. Siz ya da aileniz Bursa’ya nereden, hangi ilden veya
iilkeden geldiniz?




12. Ailenizin veya sizin Bursa’ya gelis sebebiniz nedir?
Oncelik sirasina gore belirtir misiniz? (ANKETOR
DIiKKAT: EN FAZLA UC CEVAP ALINIZ)
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1. Ekonomik (is bulma, is kurma, ticaret)

2. Cocuklarmn egitimi

3. Kendi egitimi

4. Evlilik

5. Kan davasi veya teror nedenli gog

6. Balkan iilkelerinden zorunlu gog

D <

13. Bursa’ya geldikten sonra hayatinizda
sayacaklarimdan hangisi ya da hangileri degisti?

Evet | Biraz | Hayir
1.Hayat tarzim degisti 1 2 3
2. Konugsmam-sivem degisti 1 2 3
3. Deger yargilarim degisti 1 2 3
4.Siyasi goriisiim degisti 1 2 3

14. Bursa’ya geldikten sonra ekonomik durumunuz nasil
bir degisim gosterdi?

1. Ekonomik durumum olumlu yonde degisti
2. Ekonomik durumum olumsuz yonde degisti

3. Ekonomik durumumda bir degisiklik olmadi

15. Memleketinize / koyiiniize gidiyor musunuz?

Gidiyorsaniz ailece mi yalniz mi gidiyorsunuz, ne
siklikta gidiyorsunuz?

15.1. Memleketinize / koyiiniize ailece mi yalmz mi
gidiyorsunuz?

1. Memleketimize gitmiyoruz
(ANKETOR DIiKKAT: S.18’E GECINiZz)
2. Memleketimize ailece gidiyoruz
3. Memleketimize yalniz gidiyorum
4.Ben gitmiyorum ailem gidiyor
15.2. Ne siklikta gidiyorsunuz:
1. Ayda birden fazla 5. Yilda bir

2. Ayda bir 6. Birkag yilda bir
3. Birkag ayda bir 7. Birkag yilda birden daha seyrek
4. Alt1 ayda bir

16. Memleketinize/kdyiiniize ne amacla gidiyorsunuz?

1.Ziyaret amaciyla
2.Tatil amaciyla
3.Tarla/bag/bahge isleri i¢in

17. Memleketinize/ koyiiniize gittiginizde Bursa’yr ozliiyor
musunuz?
1.Evet 2. Hayir 3. Bazen

18. Daimi olarak memleketinize / Kkdéyiiniize geri donmek
istiyor musunuz?
1.Evet

2. Hayir 3. Bazen

19. Memleketinize veya koyiiniize ait bir vakif veya dernekte
(hemsehri derneginde) iiyeliginiz var mi1? Varsa vakfin /
dernegin hizmetleri daha c¢ok nereye/neye yonelik
olmaktadir?
1. Hayir
2.Evet 2.1. Vakfin / dernegin hizmetleri daha c¢ok
nereye/neye yonelik olmaktadir:
1. Bursa’da yasayanlara yonelik
2. Memleketimize yonelik
3. Bursa’da yasayan hemsehrilerimize yonelik

20. Ailenizden vefat edenleri genellikle nereye defnedersiniz?
1.Bursa’ya defnederiz
2. Memleketimize defnederiz

(ANKETOR DIiKKAT: S.21°’i ASIL MEMLEKETI BURSA

OLANLARA SORMAYINIZ)

21. Cocuklarmizin Kendilerini Bursah
memleketinizle mi tammmlamalarim
isterdiniz?

1. Bursali olarak tanimlamalarini isterim
2. Memleketimizle tanimlamalarini isterim

olarak m
istersiniz

yoksa
veya

22. Mutfak ihtiyaclarinizi memleketinizden / koyiiniizden

karsiladiginiz oluyor mu?
3. Kismen

1.Evet 2. Hayrr

23. Kendinizi Bursal hissediyor musunuz?

1. Evet, hissediyorum
2. Hayir, hissetmiyorum
3.Kendimi Bursal1 hissetmek istemiyorum
24. Cocugunuzun evlenecegi kisinin Bursali olmasim tercih
eder misiniz?
1. Hayir, memleketimizden olmasini tercih ederim
2. Evet, Bursali olmasin tercih ederim
3. Fark etmez



25. Bursa icin sayacagim Onermelerden size en uygun
olanin secer misiniz?

1. Bursa higbir sekilde ayrilmayacagim bir kenttir

2.Bursa mecbur kalirsam ayrilabilecegim bir kenttir

3.Bursa’nin benim i¢in bir baglayiciligi yok ayrilmam
benim i¢in bir seyi degistirmez

4.Bursa ilk firsatta ayrilmay1 diisiindiigiim bir kenttir

26. Sizce kimler Bursahdir?

1. Birkag nesildir Bursa’da olan herkes
2.Bursa’da dogan herkes

3. Bursa’da yasayan herkes

4.Kendini Bursali hisseden herkes

27. insanlarin kendilerini bu kente ait hissetmeleri i¢in
sizce, biz Bursa’da yasayanlar olarak, neler
yapmahy1z?

28. Bursa’da yasayan insanlar1 Bursa’ya layik buluyor
musunuz? -Hayirsa- laytk bulmama nedenleriniz
nelerdir?

1. Evet, buluyorum
2.Hay1r, bulmuyorum
2.1.Layik bulmama nedenleriniz nelerdir?
1. Dogay1 tahrip ettikleri igin
2.Yasadiklar1 ¢evreye dnem vermedikler i¢in
3.Egitimli olmadiklari i¢in
4. Cevrelerini temiz tutmadiklar1 i¢in
5. Gorgiili olmadiklart i¢in

29. Bursa’da en ¢ok goriistiiklerinizi goriisme sikhgimza
gore siralar msimz? (ANKETOR DIKKAT:
SIKLARI OKUYUNUZ)

1. Komsularla

2. Akrabalarla
3. Hemsehrilerle
4. Arkadaglarla

30. Bursa’da yasamaktan mutlu musunuz?
(ANKETOR DIiKKAT: KART 2°Yi GOSTERINiZz)
1. Hig mutlu degilim
2. Mutlu degilim
3. Ne mutluyum ne mutlu degilim
4. Mutluyum
5. Cok mutluyum

31. Bursa’yr seviyor musunuz? (ANKETOR DIiKKAT:
KART 3°U GOSTERINIiZ)
1. Hi¢ sevmiyorum
2.Sevmiyorum
3. Ne seviyorum ne sevmiyorum
4. Seviyorum
5.Cok seviyorum
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36.

34.

35.

37.

38.

. Bursa’nin sevmedig@iniz yonleri nelerdir?

. Bursa’nin en ¢ok hangi 6zelligini seviyorsunuz?

Yesil olmasini
Geligmis olmasint
Tarihi degerleri olmasini

1

2

3

4. Dogasinin giizel olmasini
5. Ulagimimin kolay olmasini
6

Sakin olmasini

Sizce Bursa gelecekte agirhkh olarak nasil bir kent
olmahdir? Asagidaki secenekleri onceligine gore siralar
misimz?

1. Kiiltiir kenti

2. Turizm kenti

3. Sanayi kenti

4. Ticaret kenti

Sizce bir kentte yasayan herkes kentli midir? —Degilse-
sizce kimlerin kentli oldugunu séyler misiniz?
1.Evet(36’YA GECINIZ!!) 2. Hayir

2.1. PeKi sizce kimler kentlidir? (ANKETOR DIiKKAT:
SIKLARI OKUMAYINIZ)

1. Kentte yasayanlar

2. Dogma biiyiime kentli olanlar

3. Kendini kentli hissedenler

4. Kent hayatina uyum saglayanlar

5. Kiiltiir seviyesi yiiksek olanlar
Diger. ..o

Sizce kentli olmak ne demektir? (ANKETOR DIKKAT:
SIKLARI OKUMAYINIZ)

Kentte yasiyor olmak

Kentte dogup biiyiimek
Kente ayak uydurmak

Kiiltiir seviyesi yliksek olmak
Modern olmak

gwobk v =

Yaptigimz bu tanima gore Bursa’da yasayanlar1 Kkentli
buluyor musunuz?

1. Evet, buluyorum

2. Hayir, bulmuyorum

3. Fikrim yok

Yaptiimz bu tammma gore Kendinizi Kentli buluyor
musunuz?

1. Evet, buluyorum

2. Hayir, bulmuyorum

3.Fikrim yok



39. Sizce kent hayatinda insanlar, daha ¢ok nelere dikkat
ederlerse kent hayati daha diizenli olur? (ANKETOR
DIKKAT: SIKLARI OKUMAYINIZ)

1. Topluma saygili olurlarsa

2. Toplumsal kurallara uyarlarsa
3.Temiz olurlarsa

4.Diizenli olurlarsa

5. Hosgoriilii olurlarsa

40. Bir kente mensup olan insanlarin bazi ortak ozellikleri

vardir. Sizce, Bursallarmm en belirgin o6zellikleri
nelerdir> (ANKETOR  DIKKAT:  SIKLARI
OKUMAYINIZ)

1. Hosgoriili insanlar

2. Sicakkanli insanlar

3. Saygili insanlar

4. Diiriist insanlar

5. Misafirperver insanlar

6. Kiiltiirlii insanlar

Diger.....ovviiiiiiiiii

41. Bursa’y1 bir ev olarak diisiindiigiiniizde kendinizi bu
evin nesi olarak goriiyorsunuz?

1. Evin kiracis1 olarak gériiyorum
2. Evin sahibi olarak gériiyorum
3.Evin misafiri gibi gorityorum
4. Evin yabancisi gibi gériiyorum
Diger ...

42. Bayram giinlerini/tatillerini (Kurban - Ramazan)
cogunlukla nasil degerlendiriyorsunuz?
1. Bursa i¢indeki akrabalar ziyaret ederek

2.Bursa digindaki akrabalari ziyaret ederek
3. Bursa icinde tatil beldelerine giderek
4.Kent disindaki tatil beldelerine giderek
5. Yurt digindaki tatil beldelerine giderek
6. Hicbir sey yapmayip evde dinlenerek

43. Yillik tatillerinizi genellikle nerede geciriyorsunuz?
1. Bursa’da gegiriyoruz

2. Memleketimizde geciriyoruz

3. Bursa icinde tatil beldelerine gidiyoruz
4.Kent disindaki tatil beldelerine gidiyoruz
5. Yurt digindaki tatil beldelerine gidiyoruz
6. Higbir sey yapmayiz evde dinleniriz
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44.

45.

46.

Zaman zaman Bursa’da yerlere tiikiiren insanlarla
karsilastiniz mi1? Karsilastiginizda ikaz ettiniz mi? Sizin de
zaman zaman bu tiir davranisiniz oluyor mu?

45.1. Zaman
karsilastiniz m1?
1.Hayir, karsilasmadim (ANKETOR DIKKAT: S.45.2°YE

GECINiz)

zaman Yyerlere tiikiiren insanlarla

2. Evet, karsilastim
2.1. Karsilastidinizda ikaz ettiniz mi?
1. Evet, ettim

2. Hayir,etmedim

3. Bazilarimi ikaz ettim

45.2. Sizin de zaman zaman bu tiir davramisimz oluyor
mu?
1. Evet, oluyor

2. Hay1r, olmuyor
3. Bazen oluyor
Bursa’da sokakta yiiriirken veya aracinin/evinin

camindan yere ¢op atan insanlarla karsilastiniz nm?
Karsilagtiginizda ikaz ettiniz mi? Siz yolda yiiriirken
elinizdeki ¢opii herhangi bir yere atar misimz?

46.1. Sokakta yiiriirken veya aracinin/evinin camindan
yere ¢op atan insanlarla karsilastiniz mi?
1.Hayir, karsilasmadim (ANKETOR DIiKKAT:
S.46.2°YE GECINiz)
2. Evet, karsilastim
2.1. Karsilastidinizda ikaz ettiniz mi?
1. Evet, ettim
2. Hayir, etmedim
3. Bazlarmi ikaz ettim

46.2. Siz yolda yiiriirken elinizdeki ¢opii herhangi bir yere
atar misiiz yoksa mutlaka bir ¢op kutusu arar misimz?

1. Evet atarim, ¢op kutusu aramam

2.Hay1r atmam. ¢6p kutusu ararim

3.Bazen atarim

Bursa’da parklara, banklara, otobiis duraklarina, toplu
tasima araclarina veya kamunun istifade ettidi arac
gereclere zarar veren insanlarla Kkarsillastimiz m?
Karsilastigimizda ikaz ettiniz mi? Siz bu konuda hassas
davrandiginiz1 diisiiniiyor musunuz?

47.1 Parklara, banklara, otobiis duraklarina, toplu tasima
araclarina veya kamunun istifade ettigi arac gereclere
zarar veren insanlarla karsilastiniz mi1?

1.Hayrr, karsilasmadim (ANKETOR DIKKAT:
S.47.2°YE GECINiz)
2. Evet, karsilastim

2.1. Karsilastiginizda ikaz ettiniz mi?

1. Evet, ettim
2. Hayir, etmedim
3. Bazilarim ikaz ettim



47.

47.2 Siz bu konuda hassas davrandigimiz1 diisiiniiyor
musunuz?

1. Evet, hassas davraniyorum

2.Hayir yeterince hassas oldugumu diistinmiiyorum

Taksiye, otobiise, minibiise binerken veya alisveris
yaparken giinaydin, hayirli sabahlar, iyi giinler, iyi
aksamlar, nasusiniz, tesekkiir _ederim gibi nezaket
ifadeleri kullamr misimz? (ANKETOR DIKKAT:
KART 1’i GOSTERINiZ)

By
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Toplu tasima 1 5 3 4 5
araclarinda
Alsveris 1 5 3 4 5
yaparken

48.

49.

50.

51.

52.

Toplu tasima araclarinda yashlara yer verir misiniz?
(ANKETOR DIiKKAT: KART 1’i GOSTERINiZz)

1. Her zaman veririm

2.Bazen veririm

3. Cok nadir veririm

4. Higbir zaman vermem

5.Toplu tagima araglarini kullanmiyorum

Toplu tasima araclarinda siraya dikkat eder misiniz?
(ANKETOR DIiKKAT: KART 1’l GOSTERINiZ)

1. Her zaman dikkat ederim

2.Bazen dikkat ederim

3. Cok nadir dikkat ederim

4. Higbir zaman dikkat etmem

Sizce, Bursa’da yasayanlar trafik kurallarina uyuyor
mu? (ANKETOR DIKKAT: KART T’i
GOSTERINiZz)

1. Her zaman uyuyorlar
2.Bazen uyuyorlar

3. Cok nadir uyuyorlar
4.Higbir zaman uymuyorlar

Hemsehri kuruluslar: disinda her hangi bir vakif veya
dernege ilye misiniz?

1. Evet 2.Hayir
Mahallenizi veya semtinizi giizellestirme dernegi
kurulsa, Bursa’ya sahip c¢ilkmak icin iiye olur

musunuz?
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1. Evet 2.Hayir

53. Yasadiginiz mahallede mahalle Kkiiltiirii ve dayanismasi
var m1?
1. Evet 2.Hayir 3. Kismen
54. Asagida sayacagim etkinliklere ne sikhikta gidiyorsunuz?
=
)
% = T | g
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=2l x| & 2| & g
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1. Sinema 1 2 3 4 5 6 7
2. Tiyatro 1 2 3 4 5 6 7
3. Konser 1 2 13 |4 |5 6 |7
4. Panel/konferans 1 2 3 4 5 6 7
5. Sergi 1 |2 |3 |4 |5 |6 |7
55. Tayyare Kiiltiir Merkezi, Ahmet Vefik Pasa Tiyatrosu,

Sehir Kiitiiphanesi gibi salonlara herhangi bir program

icin gittiginiz oluyor mu? (ANKETOR DIKKAT: KART
1’i GOSTERINIiZ)

1. Her zaman giderim

2. Bazen giderim

3. Cok nadir giderim

4. Higcbir zaman gitmem

56. Osmangazi Tiirbesi’nin nerede oldugunu

musunuz? Biliyorsaniz nerede oldugunu séyler misiniz?

1. Evet 2.Hayir
2.1. Nerede oldugunu soyler misiniz?

57.
musunuz? Biliyorsamz kim oldugunu séyler misiniz?

1. Evet 2.Hayir
2.1. Kim oldugunu séyler misiniz?

58.

59. Kitap okuyor musunuz? Okuyorsamiz ne sikhkta
okuyorsunuz?
1. Hay1r (ANKETOR DIKKAT: MEDYA TAKIiP

ALISKANLIKLARI SORULARINA GECINiZ!!)
2.Evet

biliyor

Yesil Tiirbe’de yatan Kkisinin kim oldugunu biliyor
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1.1.Sikhk: M.3. En cok okudugunuz 3 gazeteyi sdyler misiniz?
1. Haftada birden fazla kitap 6. Birkag ayda bir kitap 1 AKSAM 12| TAKVIM
2. Haftada bir kitap 7. Alt ayda bir kitap 2 | VAKIT _ 13 | TURKIYE
3. On eiinde bir kit 2 Y1lda bir ki 3 CUMHURIYET 14 | YENI SAFAK
.On giinde bir kitap . Yilda bir kitap 4 FANATIK 15 | ZAMAN
4.0On bes giinde bir kitap 9. Yilda birden daha az 5 HURRIYET 16 |HEPSI-FARKETMEZ
5. Ayda bir kitap 6 MILLI GAZETE |17 |PEK OKUMUYOR
7 MILLIYET 18 |OLAY
60. Ne tiir kitaplar okuyorsunuz? 8 POSTA 19 EIX%%C’HYET
(ANKETOR DIKKAT: BIRDEN FAZLA SIK .
iSARETLENEBILIR!) 9 | RADIKAL 20 | KENT
PN 10 SABAH 21 | BURSA HABER
1 | Macera romanlari 9 | Edebi(siir) kitaplar1 Dis
— — 1 STAR 1TSS
2 | Polisiye romanlari 10 | Fikir kitaplart | [ | [T |
3 | Ask romanlart 11 | Ansiklopediler
- - M.4. En cok dinlediginiz 3 radyo kanalim soyler misiniz?
4 | Hikaye-Masal kitaplari 12 | Cocuk bakim kitaplari
5 |Felsefi kitaplar 13 | Dini kitaplar 1 BEST FM 13 | SUPER FM
6 | Bilimsel kitaplar 14 | Aragtirma kitaplart 2 ISTANBUL FM 14 | TATLISES FM
7 | Yemek tarifi kitaplari 15 | Sosyal igerikli kitaplar 3 KLAS FM 15 TI?T M
o . 4 KRAL FM 16 | YONFM
8 | Fal- astroloji kitaplar1 Diger....ccccovvuenene -
5 MARMARA FM 17 | HEPSI-FARKETMEZ
. 6 |METROFM 18 | PEK DINLEMIYOR
MEDYA TAKIP ALISKANLIKLARI =
MEDYA TAKIP ALISKANLIKIL.ARI 7 NUMBER ONE 19 |ULUDAG FM
M.1. En cok seyrettiginiz 3 Televizyon kanalmi sdyler 8 POWER FM 20 |OLAY FM
misiniz? 9 RADYO 7 21 |RADYOS
1 ATV 10 NTV 10 |RADYOD 22 | SAMPiYON FM
2 AS TV 11 SHOW TV 11 | SHOW RADYO 23 MARMARA FM
4 FLASH TV 13 STV Diger....... SN RTINS ‘) ..................
3 KANAL 6 14 TGRT M.S5. Ne tiir miizikler dinliyorsunuz?
6 |KANAL7 15 |TRTI 1. Tirk Sanat Miizigi 8. Tasavvuf miizigi (ilahi)
7 KANAL D 16 OLAY TV — ———
HEPSL 2. Tirk Halk Miizigi 9. Ozgiin Miizik
8 KRAL TV 17 | FARKETMEZ 3. Yabanci Rock 10. New Age
S P —

. 6. Tiirkge Pop Miizik 13. Arabesk Miizik
(ANKETOR DIKKAT: M.1’DE PEK DIZEr .o
SEYRETMIYORUM DiYENLERE SORMAYINIZ)

M.2. Televizyonda en c¢ok izlediginiz program tiirleri DEMOGRAFI:
nelerdir?
D.1.Yasimz?

1.Miizik programlari 9.Pembe diziler | |
2.Tiirk Filmleri 10. Magazin programlari

p— . D.2.Cinsiyet:
3.Yerli Diziler 11. Yabanci Filmler

1. Bayan 2.Bay

4.Yarisma Programlari 12. Yabanci Diziler

5.Sabah Programlari 13. Haber Programlari D.3.Egitim durumunuz?

6.Belgeseller 14. Haberler 1. Okuryazar degil 4. Tlkdgretim/ortaokul mezunu

7.Talk Showlar 15. Spor Programlari 2. Okuryazar 5 Lise mezunu

8.Dini Programlar 16. Agik Oturumlar - -

Diger 3. Ilkokul mezunu 6. Universite mezunu+...
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D.4.Su anda geciminizi sagladiginiz isiniz nedir? D.13. Sosyal giivenceniz var mi1? Varsa hangi sosyal giivenlik
kurulusundan oldugunu séyler misiniz?

..................................................................... 1. Hayr, yok

(ANKETOR DIKKAT: D.5 ve D.6 CALISANLARA 2. Evet, var 2.1 Kurulus:

SORULACAKTIR) 1. SSK 4. Ozel sigorta

D.5.Kag yildir diizenli gelir getiren bir isiniz var? - -
2. Emekli Sandig1 5. Yesil kart

.............................. 3. Bag-Kur

D.6.1sinizi seviyor musunuz? .
§ Y D.14. Arabamz var m1? Varsa markasi ve model yili nedir?

1. Evet 2.Hayir 1. Yok 2 Var
D.7. Medeni durumunuz? 2.1.Aracin markas::

L EBvii 1.RENAULT 6.VOLKSWAGEN
Bekar(ANKETOR DIKKAT: D.10°A 2. TOFAS-FIAT 7.TOYOTA
GECINIZ!!) 3.FIAT 8.PEUGEOT

3. Dul(ANKETOR DIKKAT: D. 9’A. GECINiZ!1) 4.OPEL 9-HYUNDAL

4. Bosanmis(ANKETOR  DIKKAT:  D.9’A. 5.FORD 10. MERCEDES
GECINIZ! )} Dager. .o

D.8.Esiniz ne is yapiyor? (ANKETOR DIiKKAT:D.4’TEKI
TABLODAN UYGUN OLANI KODLAYINIZ): 1.2. Aracin model yilis...c.covinninannnnn.
............................................. D15, Evinizde ve isyerinizde bilgisayar var mi?
D.9.C0$u§unuz‘ var m1? Varsa Kka¢ cocugunuz oldugunu Var Yok

soyler misiniz?

1. Yok 2. Var 1. Ev 1 2

2.1. Ka¢ cocugunuz oldugunu séyler misiniz: 2. isyeri 1 2

D.10. AILENiZIN (Tiim ev halkimin kazanci, gayrimenkul D.16. Bilgisayar kullamyor musunuz? Kullantyorsamz ne
gelirleri vb. dahil) TOPLAM geliri nedir? amacla kullaniyorsunuz?
1. Hayr
1. 150 YTL ve alt1 9. 1201 YTL -1400 YTL 2. Evet 2.1 Ne amagla kullaniyorsunuz?
2.151 YTL -300 YTL 10. 1401 YTL -1600 YTL é %s amagh kqllgmyomm
3.301 YTL - 450 YTL 11. 1601 YTL -1800 YTL - pernette sorl yaptyorum
3. Odev/tez hazirlamak i¢in kullantyorum
4.451 YTL 600 YTL 12. 1801 YTL -2000 YTL DIBET. ..o
5.601 YTL -750 YTL 13.2001 YTL -2500 YTL
6.751 YTL —900 YTL 14. 2501 YTL -3000 YTL
7.901 YTL - 1050 YTL 15.3001 YTL ve iizeri
8.1051 YTL -1200 YTL

D.11. Toplumdaki kisilerin refah diizeyini
diisiindiigiiniizde “1 en diisiik basamak, 10 en yiiksek
basamak” olmak iizere siz kendinizi bu refah diizeyinin
kacinci basamaginda goriiyorsunuz?

Ne iyi ne|; . -
degil Iyi Cok iyi

Cok kotii | Kotii

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10

D.12. Oturdugunuz konutun miilkiyet durumu nedir?

1. Kendimize ait
2. Kira

3. Lojman

4. Yurt

5. Bedelsiz
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Ek 3 Bilgisayar programlari

Calismanin analizinde kullanilan MLLSA ve Latent Gold 3.0 programi analiz konusunda
farkli istatistikler elde edilmesi amaciyla kullanlmistir. MLLSA programi gozlenemeyen siif
analizinde kullanilan en eski program olarak Clogg tarafindan gelistirilmistir. Bu program

DOS temelli bir ¢caligsma sistemine sahiptir.

Program http://ourworld.compuserve.com/homepages/jsuebersax/soft. htm#MLLSA

adresinden Ticretsiz olarak elde edilebilmektedir. Programi c¢alistirmak i¢in godzlenemeyen
sinif analizinde uygulanmasi istenen komutlar1 igeren bir .txt formatinda bir INPUT dosyasi

hazirlanir. Yapilan analiz i¢in hazirlanan INPUT dosyas1 6rnek olarak verilecek olursa:

TEST DATA -- BANU ZAFER, Yildiz Teknik Universitesi, 2006 istatistik, ISTANBUL
42 1315 11 11
2222

FREE

42 16 8 1112 248 49
64519740 16 103 72 24 48

25 5

J5 .25 10 .90

90 .10 30 .70

90 .10 35 .65

95 .05 70 .30

Ik satirda 80 karaktere kadar yapilan analizle ilgili agiklamalari igeren bir boliim, ikinci
satirda sirastyla analizde yer alan gdzlenebilen(manifest) degisken sayisi, gozlenemeyen sinif
say1s1, veri sayisi, bagimsizlik modeli i¢in G* ve Ki-kare istatistikleri isteniyorsa 1, tiim cevap
Ortintiilerinin gozlenemeyen siniflara atanmasi isteniyorsa 1, iterasyon detaylari i¢in 1, siitun

ranki ve serbestlik derecesi isteniyorsa ilgili kolonlara denk gelecek sekilde dosya hazirlanir.

Uciincii satirda sirastyla gozlenebilen degiskenlerin kategori sayilar girilir. Dérdiincii satirda
degiskenlerin tipleri, 5. ve 6. satirlara cevap oOriintiilerinde yer alan frekanslar, 7. satira
gbzlenemeyen sinif olasiliklari, 8. satirdan itibaren ise her degiskenine kategorilerinin

gozlenemeyen siniflarda yer alma olasiliklari olan sartl olasilik degerleri girilir.
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Olusturulan bu INPUT dosyasi C dizininde ml isimli bir klasér olusturularak igine
yerlestirilir. Daha sonra ML.EXE dosyas1 ¢aligtirilarak INPUT dosyas1 tanitilir.

C:\mNNINPUT.ex1 komutu ile dosya calistirilir, daha sonra, C:\ml\sonuclar.ex] dosyasi

tanitilarak analiz sonuglarinin kayit edilmesi saglanir.

MLLSA programi EM algoritmasi ile ¢oziime ulagan bir programdir. Elde edilen sonuglara
gbre iterasyonlarin sona erip ermedigine karar verilerek en son elde dilen parametreler

baslangi¢ degerleri olarak kullanilarak analize devam edilir.

Latent Gold programi ise hazir bir paket program olup kullanimi olduk¢a kolay bir
programdir. SPSS gibi bir ylize sahip olan programda gozlenemeyen sinif analizi Cluster
modiilii araciligiyla ¢oziimlenmektedir. Program .sav, .txt, .xIs uzantili dosyalar ile uygun
formatta hazirlanmig dosyalar ile analiz yapabilmektedir. Caligmada .sav uzantis1 seklinde
hazirlana dosya ile analizler yapilmistir. Bu formatta her bir cevap Oriintiisiin karsisina o
cevap Oriintiisiinde yer alan gozlemlerin frekanslar degerleri freq olarak tanimlanan bir
degisken seklinde girilir. Bu dosya Latent Gold programinda agilir. Ac¢ilan dosyada Cluster
modiilii se¢ildikten sonra gozlenebilen degiskenler indicator alanina, freq olarak tanimlanan
degisken ise weight alanina tasimir. Analizle ilgili ¢iktida yer almasi istenen segenekler
programa ait tablardan secilir. Program ¢6ziimlerini EM algoritmas1 ve Newton Raphson
algoritmas1 ile yapabilmektedir. Algoritmalarin kullanim sekline kullanici  karar

verebilmektedir.
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